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کل کشور  جامع ترین دوره علم داده

ساعت آموزش آنلاین 350

���ان دیتا 
ص�ی آ�وزش ���ه ای ع�م داده و �وش ���و�ی ���ع ��

1403پاییز : آخرین بروزرسانی

دانشگاه تهران



اهداف دوره جامع علم داده2

خصـص دوره جامع علم داده دانشگاه تهران یک سفري جذاب براي دانش پذیران جهت تبدیل شدن به یک مت
ند تـا بـا دانش آموختگان در این دوره قادر می شو. علم داده منطبق با بازار کار داخلی و بین المللی خواهد بود

فاده از دیـدگاه استفاده از ابزارها، تکنیک ها و تجربیات ارائه شده توسط اساتید دوره، داده ها را تحلیل و با است
. بخشـندداده محوري که در طول دوره کسب می کنند، تصمیم گیري هاي کلان و استراتژي سازمان ها را بهبود ب

وصـیف و شرکت کنندگان در پایان دوره توانایی این را خواهند داشت تا علاوه بر تحلیـل کسـب وکار، بـه  ت
ان سـرایی بـا مباحث علم داده، داست. پیش بینی هاي  داده محور با استفاده از فنون و روش هاي گفته شده بپردازند

ه هماننـد داده، تحلیل هاي آماري، فنون متن کاوي، فرایندکاوي و تحلیـل شـبکه  اجتمـاعی، مباحـث پیشـرفت
.یادگیري عمیق و تحلیل کلان داده از اهم دروس ارائه شده در این دوره جامع می باشد
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سایر اهداف دوره جامع علم داده3

 دادهایجاد و توسعه مهارت هاي حوزه هاي علم داده، یادگیري ماشین و تحلیل

تسلط در مهارت هاي پیرامون یادگیري عمیق، متن کاوي و وب کاوي

هسازي فرآیندهاي علم دادتوانایی اجرایی 

ایجاد دانش برخورد صحیح با داده ها به منظور توصیف و پیش بینی

توانایی مدیریت داده هاي عظیم

دهگاه داتوانایی بهبود عملکرد و استقرار سیستم هاي هوش تجاري و ومدیریت پای
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تاریخ شروع دوره

1403دي 14

33کد 

روزهاي جمعه
 17:30الی 8:30ساعت

بصورت آنلاین و لایو

دهمراه با ویدئو قابل دانلو

روزهاي برگزاري



مسیر آموزشی دوره جامع علم داده5

پروژه 
پایانی

Rو Pythonزبان هايعلم داده در 

متن کاوي و وب کاوي

تحلیل شبکه اجتماعی

کلان دادهتحلیل 

مدیریت و 
حاکمیت داده

مدیریت 
پایگاه داده

داستان سرایی داده با تبلو

هوش تجاري

یادگیري عمیق 

ادهعلم دمفاهیم پایه 
مبانی داده کاوي و 

یادگیري ماشین

آمار کاربردي براي علم داده
سري هاي زمانی

سیستم هاي توصیه گر

يمدیریت فرآیند و فرآیندکاو

ه تحلیل داد
اکسلبا 
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6ابزارهاي تخصصی دوره جامع علم داده6

Python

 گر               سیستم هاي توصیه/سري هاي زمانی/پایتون براي علم داده (ابزار دروس 

)متن کاوي، وب کاوي و تحلیل شبکه هاي اجتماعی

ابزار درس پایگاه داده 

IBM Modeler

ابزار درس مبانی و مفاهیم علم داده و یادگیري ماشین

ابزار درس هوش تجاري

ابزار تحلیل داده با اکسل

ابزار درس تحلیل پیشرفته آماري

ابزار درس داستان سرایی داده

ابزار درس یادگیري عمیق

Apache Spark

ابزار درس تحلیل کلان داده

ابزار فرآیندکاوي



چرا دوره جامع علم داده دانشگاه تهران7

مرجع آموزش هاي 

در تخصصی و حرفه اي 

حوزه علم داده و هوش 
مصنوعی در کشور

کیفیت برتر آموزشی به 

جهت برخورداري از 

مدرسان و استادان مجرب 
دانشگاهی و صنعتی

سامانه برخورداري از 

منطبق بر مدیریت آموزش 

استانداردهاي آموزشی و 
یسامانه یادگیري الکترونیک

دوگواهینامه معتبر ارائه 

زبانه با قابلیت ترجمه 

رسمی و امکان استعلام از 
دانشگاه تهران

برخورداري از مسیر آموزشی 

بازارکار داخلی و منطبق بر 

و مدل هاي به روز و بین المللی

کارآمد جهت توانمندسازي 
دانشپذیران

هارائه فیلم ضبط شد

جلسات هر کلاس و 

ی کلیه محتواهاي آموزش
به دانش پذیران

گروه پرسش و پاسخ 

به منظور اشتراك گذاري

شبکه سازيتجربیات و 

دانش پذیران و اساتید

تحتمعرفی افراد برگزیده 

عنوان دستیار آموزشی و 

پژوهشی دوره

معرفی افراد برگزیده 

به سازمان هاي داخلی و 

 هادانشگاهبین المللی و 

برگزاري دوره به صورت 

و در قالب پروژه محور 

پروژه هایی ملی و بین المللی

و با داده هاي واقعی از 

حوزه  هاي مختلف کسب وکار

طرح مشاهدهپیاده سازي 

و دوره هاي آنلاین 

رح طبین المللی علم داده و 

علم دادهکتاب خوانی 

، تمرین هاي پیوستهارائه 

تصحیح و پیگیري

به منظور افزایش سطح 

دانش پذیران
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 داده �ر��ل ھای دوره جا�ع ع�م
گاه ���ان دا�ش



undamental of Data Structure, Linear 
Algebra and Statistics for Data Science

علم داده، جبر خطی و آمار براي مبانی اولیه داده

An Introduction to Statistic Analysis in real World: Data types 
Sample Spaces, Probability Axioms
Data Cleaning and Manipulation Statistics Methods
An Introduction to Data Sampling for Machine Learning
Random variables, expectation (mean) & Variance
Common Probability and Statistic Distributions
Data Normalization vs Standardization (z-score) in Practice
Covariance vs Correlation
Statistics Learning: Linear, Multiple & Logistic Regression Models
Probabilistic Learning : Naïve Bayes
Statistics Metrics for Evaluation
Exploratory Data Analysis
Out of Scope Statistics Topic for More Studies & Advanced Analysis

with REAL Case Presentation in Tools
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وردهکبررسیراکسب وکاردادگانعلمیطوربهتحلیلگرتامی دهدراامکانایندادهآمــاريتحلیــل
نمونه برداري،:نظیرآماريازتکنیک هاياستفادهباتابودخواهدقادرتحلیلگر.یابددستمعناداريواطمینانقابلنتایجبه

روش هايازاستفادهباکهاستآنپیش رودورهطولدرهدف.برسدارزشمندياطلاعاتیبهفرضیه سازي،ومدل سازي
.نماییدرسیبروتحلیلبخوبیراکسب وکارمولفه هايدادگانبینروابطوبرسیددادگانتوصیفازمناسبیدركبهآماري

بهتريدركوکردهشناساییرادادگانمهمویژگی هايوروندهاالگوها،تامی کنندکمکشمابهروش هاایندیگر،بیانیبه
آماري،مدل سازيازاستفادهبابودخواهیدقادراین ها،درکنار.آوریددستبهآن هابهترتوصیفجهتداده هامجموعهاز

دل هاماینکهکنیدارزیابیراآن هاوکردهایجادآیندهروندهايورویدادهاپیش بینیبمنظورراآمارعلمبرپایهمدل هاي
.کنندشایانیکمکبرنامه ریزيواستراتژیکتصمیم گیري هايدرمی توانند

Tehran_Data
 

Tehran_DataScience 

TehranData_ADMIN :   حساب مشاوره و پشتیبانی تلگرام

TehranDatawww.TehranData.org

ص�ی آ�وزش ���ه ای ع�م داده و �وش  ���و�ی���ان دیتا ، ���ع ��



Data Analysis Using Excel

لاکستحلیل داده با 

An Introduction to Statistic Analysis in Microsoft Excel
Random variables, expectation (mean) & variance
Probability and Statistic Distributions
Normalization & Standardization
Linear Regression using Excel
Data Analysis and Data Manipulation with Pivot table
Conditional Formatting 
What-If Analysis and Goal Seek
Practical Function in Data-Driven Case
Logical and Statistical Function
Such as: VLOOKUP, HLOOKUP, MATCH, INDEX, IF, COUNTIF…
Analyzing and Visualization Data using Excel
Data Mining add-ins and Extension
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کم حجموایینپابعادبادادگانرويبرعملیاتیبصورتکاربرتامی دهدراامکانایناکسـلبادادهتحلیــل
سریع،تحلیلاستفاده،سهولت:نظیرمتعدديمزایايداده هاتحلیلجهتاکسلازاستفاده.بپردازدتجزیه وتحلیلبه

قادرورهدانتهايدردانش پذیران.داردراریاضیوآماريمحاسباتازپشتیبانیوگروهیجداولتشکیلفیلترها،بررسی
آماريیلتحلبهوتوصیفرادادگانکرده،پیاده سازيمختلفمسائلرويبررااکسلکاربرديومهمتوابعتابودخواهند
است،ديکاربربسیارکوچککسب وکارهايدادگانتحلیلبمنظوراکسلهرچند.بپردازندرگرسیونیمدل سازيودادگان

رخوردبفراگیرومحبوبابزاراینبامحدودیت هاییبهاستممکنباشند،پیچیدهوبزرگبسیارداده هاکهموارديدراما
کهردکاستفادهمی توانبرنامه نویسیزبان هاينظیردادهتحلیلمخصوصابزارهايازاستفادهمواردي،چنیندر.کنید

.آموختخواهندآتیدوره  هايدردانش پذیران

Tehran_Data
 

Tehran_DataScience 

TehranData_ADMIN :   حساب مشاوره و پشتیبانی تلگرام

TehranDatawww.TehranData.org

ص�ی آ�وزش ���ه ای ع�م داده و �وش  ���و�ی���ان دیتا ، ���ع ��



مبانی و مفاهیم علم داده

Data Mining and Machine Learning
Application of Data Science
Crisp-DM Methodology 
Data Preprocessing 
Modeling for Data Mining
Classification Algorithm
Clustering Model
Association Rule Mining
Anomaly Detection
Time Series Analysis
RFM Analysis
Model Evaluation

Data Science Fundamental
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ویالگویابداده کاوي،روش هايداده،علماصلیتعاریف:نظیربخش هاییشاملدادهعلممفاهیمومبانی
ن هايماشیبهکهاستمحاسباتیتکنیک هايازمجموعهماشینیادگیريوداده کاوي.استماشینیادگیريالگوریتم

اینعدرواق.بگیردیادالگوهااینازماشینتاشوداستخراجاطلاعاتیوالگوهادادگان،دلازکهمی دهداجازهکامپیوتري
ذیراندانش پجذاب،درسایندر.ببینندآموزشگذشته،دادگاناساسبرتامی دهندراامکاناینماشین بهالگوریتم ها

تحلیلوطراحیبهمشغولعلم داده،راستايدرخودآماريدانشارتقاوعلم دادهبرايآماردرسکردنسپريازپس
مولفه هايیپیش بینبهماشین،یادگیريبرمبتنیمدل سازيازاستفادهبابودخواهندقادرومی شوندپیش بینیمدل هاي

نتایجدخوآماريدانشباهمچنینودهندبهبودوبهینه سازيپایش،ارزیابی،راپیش بینیمدل هايبپردازند؛کسب وکار
آن هاین،ماشیادگیريوداده کاويروش هايمفاهیمبهدرسایندردانش پذیرانتسلطبرعلاوه.کنندتحلیلراپیش بینی

.کردخواهنداستفادهنیزعملیاتیبصورتIBMشرکتابزارداخلومختلفپروژه هايقالبدرروش هاایناز

Tehran_Data
 

Tehran_DataScience 

TehranData_ADMIN :   حساب مشاوره و پشتیبانی تلگرام

TehranDatawww.TehranData.org

ص�ی آ�وزش ���ه ای ع�م داده و �وش  ���و�ی���ان دیتا ، ���ع ��



پایگاه داده

T-SQL Querying Introduction
SQL Server Architecture 
Select , Predicates and Operators 
Three-Valued Logic 
Date and time Data 
Metadata 
Type of Joins 
Subqueries 
Table Operators 
Set Operators 
Advanced T-SQL Query 
Data modification , Transactions and concurrency 
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استخراجومدیریتذخیره،بمنظورکهاستدادهپایگاه مدیریتسیستمنوعیمایکروسافـتدادهپایگاه
بهرهدادگانباتعاملومدیریتجهت Structured Query Language استانداردزبانازومی شوداستفادهاطلاعات

وستجوجراداده هاکنید،برقرارارتباطداده پایگاهبااستانداردوسادهصورتبهتامی دهدامکانشمابهزباناین.می برد
بلیت هايقادیگراز.کنیداعمالدادهپایگاهبهراتغییراتهمچنینوکنیدحذفوویرایشاضافه،راداده هاکنید،استخراج

مرتب سازيوفیلترجستجو،قابلیتوداده هاسازمان دهیوبهبودجهتجداولمیانروابطایجادبهمی توانابزاراین
خواهندادرقسیستمنوعاینبوسیلهدوره،طولدرشرکت کنندگان.کرداشارهکوئري نویسی عملیاتازاستفادهباداده ها

ختلفممدل هايازودهندانجامدادهپایگاهدررایکپارچه سازيوبروزرسانیخواندن،ایجاد،مانندمختلفیعملیاتتابود
.نماینداستفادهاطلاعاتبازیابیومدیریتذخیره،جهت

Tehran_Data
 

Tehran_DataScience 

TehranData_ADMIN :   حساب مشاوره و پشتیبانی تلگرام

TehranDatawww.TehranData.org

ص�ی آ�وزش ���ه ای ع�م داده و �وش  ���و�ی���ان دیتا ، ���ع ��



هوش تجاري کاربردي

Power BI Introduction and Overview
Importing Data to Power BI
Transforming Data with Power Query
Preprocessing and Data Preparation Technique
Visualization Reports in Power BI
Interactive BI Reports
Data Modeling in Power BI
Data Analysis Expression (DAX)
Leveraging Custom Visuals
Text Analysis and Play Axis
Visualizing the Measures
Publishing Reports to BI Service
Advanced Analysis in BI

Real Case-Studies
Power BI is a collection of 
software services, apps, and 
connectors that work together to 
turn your unrelated sources of 
data into coherent, visually 
immersive, and interactive 
insights. Your data may be an 
Excel spreadsheet, or a collection 
of cloud-based and on-premises 
hybrid data warehouses. Power BI 
lets you easily connect to your 
data sources, visualize and 
discover what's important, and 
share that with anyone or 
everyone you want.
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بهواستتجاريگزارش هايایجادوداده هاتحلیلجهتقدرتمندابزاریکمایکروسافتتجــاريهوش
راودختجاريداشبوردهايوگزارش هابرنامه نویسی،زمینه هايدرعمیقفنیدانشبهنیازبدونکهمی دهداجازهکاربران
وب سایت ها،:نظیرداده ايمختلفمنابعازرادادگانتامی آموزنددانش پذیراندوره،ایندر.کنندتحلیلوطراحی

اشتراكبهوارائهجذابنمودارهايقالبدربصريصورتبهوکردهیکپارچه سازيوجمع آورياکسلودادهپایگاه هاي
قراربررسیموردراکسب وکاروضعیتازبهتريعملکردواطلاعاتتامی کندکمکتحلیلگرفردبهاین کارکهچرابگذارند؛

جداولتهیهتعاملی،داشبوردهايونمودارهاایجادبهقادرمایکروسافتابزاربوسیلهدورهطولدردانش پذیران.دهد
ايمثال هقالبدرابزاراینازمطلوبیدركبهوبودخواهندکلیديشاخص هايبررسیوفیلترهانقشه ها،محاسباتی،

.رسیدخواهندصنعتیمختلف

Tehran_Data
 

Tehran_DataScience 

TehranData_ADMIN :   حساب مشاوره و پشتیبانی تلگرام

TehranDatawww.TehranData.org

ص�ی آ�وزش ���ه ای ع�م داده و �وش  ���و�ی���ان دیتا ، ���ع ��



for Data Science

Rتحلیل آماري در زبان  

General Introduction into the R Ecosystem 
R Syntax Basics
Programming with R
Descriptive Statistics
Statistical Functions and Analytics in R
Regression Models in R
Data Transformations
Dirty Data Problems
Data Cleaning
Exploratory data analysis
Clustering Models & Evaluation
Demonstration of a Data Analysis
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وتجزیهراکسب وکاردادگانکهمی دهدراامکاناینمتخصصانوتحلیلگرانبهRزباندرآماريتحلیل
ارائهافیکیگرشکلبهراآماريمحاسباتوتحلیلوتجزیهنتایجوکنندشناساییراآماريروندهايوالگوهاکرده،تحلیل
وآماريلیلتحجهتقدرتمندابزاریکعنوانبهبرنامه نویسانازجامعه ايازگستردهپشتیبانیدلیلبهزباناین.نمایند

لومعاطلاعات،علمجملهازمختلفعلومدروصنعتیوتجاريپروژه هايعلمی،تحقیقاتدرومی شودشناختهداده کاوي
می توانندشرکت کنندگانزباناینازاستفادهبا.می گیردقرارتوجهموردغیرهوطبیعیعلومبیوانفورماتیک،اقتصادي،

ل هايتحلیوخوشه بنديرگرسیون،آماري،فرضیه هايکسب وکار،مولفه هايتوزیع تحلیل:مانندآماريتحلیل هايانواع
.دهندانجامراآماريپیشرفته

Tehran_Data
 

Tehran_DataScience 

TehranData_ADMIN :   حساب مشاوره و پشتیبانی تلگرام

TehranDatawww.TehranData.org

ص�ی آ�وزش ���ه ای ع�م داده و �وش  ���و�ی���ان دیتا ، ���ع ��



Python

From Beginner to Practical  +  Machine Learning

Python براي علم داده

An Introduction to Data Mining and Machine Learning
Exploring Data Analysis
Data Preparation and Cleaning
Data Pre-processing & Processing
Python suitable libraries for Machine Learning
numpy, scipy, pandas and scikit-learn for ML 
matplotlib, seaborn & bokeh for Data Visualization
Getting Started with supervised Learning
Classification Models and Evaluation
Regression  Models and Evaluation
Getting Started with Unsupervised Learning
Clustering Models and Evaluation
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python ازاستفاده.استحوزهاینمتخصصانمهارت هايمهم ترینجملهازدادهعلمبرايpythonبراي
زبانیکعنوانبهابزاراینرو،همیناز.داردبسیاريمزایايقدرتمند،چارچوب هايومناسببستروجوددلیلبهدادهعلم

تهگرفقرارتوجهموردبسیاراخیردهه هايدرعلم داده،پروژه هايانجاموداده هاتحلیلجهتکارآمد،وکاملبرنامه نویسی
بهدورهایندردانش پذیرانپیشین،دوره هايدرماشینیادگیريالگوریتم هايوداده کاويروش هايآموختنازپس.است

سازيخودرووبازاریابیسلامت،نظام:نظیرمختلفیپروژه هايقالبدروفنیوتخصصیبصورتروش هااینپیاده سازي
حوزه،نایمتخصصانابزاراصلی ترینبوسیلهبودخواهندقادرمهمدورهاینانتهايدرشرکت کنندگان.می شوندمشغول
باوخلقعملیاتیوفنیبصورتپیش بینیمدل هايواستخراجرامهمالگوهايکرده،تحلیلآماريمنظرازرادادگان

.کنندارزیابیومقایسهیکدیگر
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سري هاي زمانی

Time Series Analysis
ARIMA Models
Prophet Algorithm
LSTM Algorithm
SARIMA Model
Feature Engineering for Time Series Problem
Neural Network and Boosting for Time Series
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زمانزمانی،سريیکدر.شده اندثبتزمانترتیببهکههستندداده هاازمجموعه ايزمانـیســري هاي
تلفمخزمانیبازه هايدر)غیرهوقیمتدما،درآمد،مانند(متغیریکمقدارومی شوداستفادهافقیمحورعنوانبهمعمولاً

مثلاً (معینزمانیفواصلدراطلاعاتمعمولطوربهوداردقرارپیوستهزمانیمختصاتدرزمانیسري.می شودثبت
اتتغییروروندهاالگوها،تامی دهدامکانمابهزمانیسريتحلیل.می شوندذخیره)ماهانهیاروزانهساعتی،دقیقه اي،

شاملمی تواندتحلیلاین.کننداستخراجآنهاازراارزشمندياطلاعاتودادهتشخیصزمانطولدرراداده هادرموجود
ثال هايمبرخی.باشدمواردسایرو)شاخصتغییرات(ناگهانیتغییراتکشفروندها،تحلیلپیش بینی،مانندمواردي
وسهامقیمتارز،نرخزمان،طولدرمنطقهیکدردمامحصول،یکروزانهفروشمیزان:شاملزمانیسري هايازمرسوم

.گرفتخواهندقرارتحلیلمورددورهطولدرکهمی باشدغیره

Tehran_Data
 

Tehran_DataScience 

TehranData_ADMIN :   حساب مشاوره و پشتیبانی تلگرام

TehranDatawww.TehranData.org

ص�ی آ�وزش ���ه ای ع�م داده و �وش  ���و�ی���ان دیتا ، ���ع ��



Systems

گرسیستم هاي توصیه

Recommender Systems
Recommendation as Association Rules 
Recommender system based on Association Rules
Content-based Algorithms for Recommendation
Collaborative Filtering for Recommendation
User-based vs. Item-based
Practical Deep Learning for RS
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ارائهراانعلاقه شموردپیشنهادهايکاربرانبهمختلف،الگوریتم هايکمکبهتوصیــه گرسیستم هاي
لاقهعآن هابهکهاستمحصولاتییامحتوابهدسترسیوکشفدرکاربرانبهکمکسیستم ها،ایناصلیهدف.می دهد

دروامحتپیشنهاد:مانندمی دهندپیشنهادآنهابهدیگرویژگی هايیافعالیت هاتاریخچهسلیقه ها،اساسبرودارند
مبتنیهايتوصیه گر:اصلیدستهدودرمعمولاًتوصیه گرسیستم هاي.آنلاینفروشوخریدوفیلموموسیقیوب سایت ها،

مشخصاتوویژگی هااساسبرمحتوا،برمبتنیتوصیه گرهاي.می گیرندقرارتاریخچهبرمبتنیتوصیه گرهايومحتوابر
بهمحتوابرمبتنیتوصیه گرسیستمدیگر،عبارتبه.می شوندارائهغیرهوویدئوهاتصاویر،متن،مثلاً نظرموردمحتواي

یشنهادپراپسندیده اندقبلاًکهآنچهبامشابهمواردکاربرانبهسپسومی پردازدمحتوامشخصاتوویژگی هاتحلیل
یااربرانکبینکهتشابه هاییوسیستمباکاربرانتعاملتاریخچهاساسبرتاریخچه،برمبتنیتوصیه گرهاي.می دهد
تلاشومی کنندکارکاربرانفعالیتتاریخچهداده هايبامشتركطوربهسیستم هااین.می شودارائهدارد،وجودمحتواها
.کنندایجادرامناسبیپیشنهادهايگذشتهتجربیاتوالگوهااساسبرتامی کنند
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Applied Text Mining 

And Web Mining in Python

وب کاوي کاربرديو  متن کاوي

Introduction to Text Mining
Architecture of Text Mining Systems
Text Cleaning and Preparation
Word Embedding
Text Clustering 
Topic Modeling
Predictive Modeling with Text
Sentiment Analysis
Graph Theories
Social Network Analysis
Community Detection

Social Network Analysis
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ارتباطاتوالگوها،مفهومی،اطلاعاتاستخراجوتحلیلبهکهاستمحاسباتیفرآیندیکوب کاويومتن کاوي
کاربران،نظراتایمیل ها،نوشته ها،مقالات،شاملاستممکنمتنیداده هاياین.می پردازدمتنیداده هايدرمخفی

واتکنیک هازمتن کاويدیگربیانیبه.باشندمختلفمستنداتوگزارش هااجتماعی،رسانه هايدرمتنیپیام هاي
.دهدارتقاارمتوندرتخمینقابلیتومخفیاطلاعاتتامی کنداستفادهمتنیداده هايتحلیلجهتمتنوعیالگوریتم هاي

دركمی توانداطلاعاتاینکرد؛شناساییرامتوندرمخفیتغییراتوروندهاالگوها،می توانمتنی،داده هايتحلیلبا
ازاستفادهبابودخواهندقادرجذابدورهاینطولدردانش پذیران.کندفراهممختلفرویدادهايوتحولاتازبهتر

یانوشته هادرموجودمختلفاحساساتوجمع آوريوبسایت هاواجتماعیشبکه هايازرادادگانوب کاوي،روش هاي
رامنديارزشومخفیاطلاعاتمتن کاوي،تکنیک هايازاستفادهبامی توانندوکنند؛تحلیلرااجتماعیشبکه هاينظرات

.دهندقراربررسیموردراخدماتیامحصولاتبهعکس العملوعمومینظرازدركوکردهاستخراجمتنیداده هاياز
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Deep Learning
قیادگیري عمی

An Introduction to Deep Learning
Neural Networks Basics
Key concepts on Deep Neural Networks
Optimization Algorithms
Hyperparameter tuning
Batch Normalization
Tensorflow & Keras Framework
Foundations of Convolutional Neural Network
Building a Recurrent Neural Network
NLP and Word Embeddings
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هبرپاینورونیساختارهايمفهومبرکهاستماشینیادگیريعلماززیرمجموعه ايعمیقیادگـــیري
عمیقبیعصشبکه هايبرمبتنیمدل هايوتکنیک هاازمتشکلعمیقیادگیري.داردتمرکزمصنوعیعصبیشبکه هاي

دگیريیادر.می گیردقراراستفادهموردپیش بینیوداده هاتفسیرالگو،تشخیصپیچیده،وظایفانجامجهتکهاست
بکه هايشوتصاویردرالگوتشخیصجهتپیچشیعصبیشبکه هاي:مانندعصبیشبکه هايمختلفمعماري هايازعمیق،
ادتعدوعمیقعصبیلایه هايکمکبامعماري هااین.می شوداستفادهمتنیداده هايمدل سازيجهتبازگشتیعصبی
دگیريیا.کننداستخراجداده هاازرابهتريومهمویژگی هايمی توانندکهمی سازندراپیچیده تريمدل هايپارامتر،زیادي
ن،متتحلیلگفتار،تشخیصماشینی،ترجمهاشیاء،وتصاویرتشخیص:مانندمتعدديموارددرحاضرحالدرعمیق

.داردکاربرددیگرحوزه هايبسیاريوخودرانخودروهايپزشکی،تصاویرپردازشطبیعی،زبانپردازش
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اتحلیل کلان داده ه

Big Data Fundamentals
Introduction to Big Data analysis with Spark
Spark Architecture and Components
Setting up Python with Spark 
Spark Basics
Programming with RDDs
SparkSQL, DataFrames and Datasets
Machine Learning with PySpark MLlib
Advanced Spark Topic
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تند،نیسمدیریتقابلمعمولابزارهايباکهپیچیده ايوحجیمداده هايتحلیلوتجزیهبا دادهکلانتحلیــل
برکاربهراامکانایندادهکلانتحلیل.می پردازدسازمان هاوشرکت هامخفیارتباطاتواطلاعاتالگوها،استخراجبه

،بالاحجمازدادگاناین.یابددستجدیداطلاعاتبهوکردهبررسیکوتاهیزماندرراداده هااززیاديتعدادکهمی دهد
تحلیلت،نهایدر.می شوندتولیدسازماندربالاییسرعتباوبرخورداراندتوجهقابلاطلاعاتیارزشگسترده،پیچیدگی

دانشازتامی دهدراامکاناینشرکت هابهارزشمند،وفهمقابلاطلاعاتبهپیچیدهوبزرگداده هايتبدیلبادادهکلان
طولدر.ندکنبهره برداريخودهمکارانومشتریانباارتباطوفرآیندهابهبوداستراتژیک،تصمیم گیري هايبرايبهتري

خراجاستامکانپیشرفته،تکنیک هايوبالامحاسباتیقدرتازاستفادهبادادهکلانتحلیلکهآموختخواهیددوره
وروندهاعلت ها،ازبهترفهمدرسازمان هابهامراینوداردراحجیمداده هايازمخفیارتباطاتوارزشمنداطلاعات
.می کندبسزاییکمکمختلفالگوهاي
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داستان سرایی داده

D a t a  S t o r y t e l l i n g

Business Intelligence Fundamentals
Overview of ETL
KPI Definition
Data Visualization with Tableau
Connecting to Data
Visual Analytics
Dashboards and Stories
Mapping
Calculations
Review Tableau Prep
Review Tableau Server
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بههکاستفهمقابلوجذابداستانیشکلبهاطلاعاتوداده هاترکیبمعنايبهدادهداستــان سرایی
دیگریانیببه.دهندانجامدقیق تريتصمیم گیري هاينتیجهدروباشندداشتهبهتريدركداده هاازمی کندکمکمخاطبان

فهمقابلوجذابقصه ايداستان هايشکلبهاطلاعاتوداده هاآندرکهاستارتباطیروشیکداده،سراییداستان
.ستاباشند،داشتهدادگانازخوبیدركآن هاکهنحويبهمخاطبانبهداده هاارائهروش،ایناصلیهدف.می شوندتبدیل

زيمصورساترکیبباامراینومی شودارائهروایت هایاداستان هادرمختلفرخدادهايشکلبهداده هاداستان سرایی،در
قوه يترکیبباچطورکهآموختخواهیددورهایندر.شدخواهدختمجذابداستانیکبهآماري،روایتیباودادگان

وهتربتصمیم گیري هايبهنهایتدرودهیدسوقداده هابهترفهمسويبهرامخاطبانداده ها،دقتوداستانروایت پذیري
.کنیدسازمانیکمکمؤثرترارتباطات
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Data Management &  Governance 

مدیریت و حاکمیت داده

Data Management
Data Governance
Data Architecture
Data Quality Management
Data Modeling and Design
Data Integration and Interoperability
Data Management Maturity Assessment
Reference and Master Data

Data governance is Unlocking the confusion around how they work together. In the simplest 
terms, data governance establishes policies and procedures around data, while data 

management enacts those policies and procedures to compile and use that data for decision-
making

22

نهبهیمدیریتمنظوربهکهاستتدابیريواستانداردهاسیاست ها،فرآیندها،ازمجموعه ايدادهحاکــمیت
آندرکهاستاستراتژیکچارچوبیکدادگان،حاکمیتدرواقع.می رودکاربهسیستمیاسازمانیکدرداده ها

توازنوامنیتموثري،کیفیت،تضمینداده،حاکمیتاصلیهدف.می شودتعیینداده هاازاستفادهفرآیندهايوسیاست ها
یگردبیانیبه.شودحاصلداده هاازبهترتصمیم گیري هايوکلیعملکردبهبودتااستسازمانسراسردرداده هامیان

لقابومرتبدرستی،بهداده هاآنموجببهکهاستمدیریتیفرآیندومراتبسلسلهیکدادهحاکمیتومدیریت
فرهنگتوسعه:شاملمزایااینکهداردسازمان هابرايمتعدديمزایايدارايدادهحاکمیت.می شوندمدیریتاطمینان

بهییپاسخگووانعطاف پذیريافزایشمنابع،هدررفتوخطاهاکاهشهزینه ها،کاهشومنابعازبهینهاستفادهداده محور،
کمکازمان هاسبهدادهحاکمیتکلیبطورمی باشد؛سازمانیعملکردبهبودومعتبرودقیقداده هايبهدسترسیتغییرات،

.باشندداشتهدسترسیاعتمادقابلودقیقداده هايبهخودبرنامه ریزي هايوتصمیم گیري هادرتامی کند
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کاويمدیریت فرآیند و فرآیند 

Introduction Business Process Management
Introduction to Process Mining and Event Data
Process Models
Process Discovery Techniques
Conformance Checking
Process Model Enhancement
Social Network Analysis
Process Mining with Celonis, Python, Power BI, ProM

Process Mining23

دهايفرآینمی دهدامکانسازمان هابهکهاستتکنیک هاییازمجموعه ايفرآیندکاوشیافرآینــــدکاوي
اخذايداده هتبدیلفرآیندکاويازهدف.کنندتحلیلوتجزیهواستخراجمرتبط،رخدادداده هاياساسبرراخودعملیاتی

حورداده مرویکرديباسازمانیفرآیندهايبهبودباعثخوداینکهاستتجاريتصمیماتوبینشبهفرآیندهاازشده
فعال سازيمشتري،رضایتمنديبهبودسازمانی،هزینه هايکاهشبهمی توانفرآیندکاويعملیاتمزایاياز.می شود

حوزهينرم افزارهاوسیلهبهدورهاینطولدردانش پذیران.کرداشارهدادهبرمبتنیتصمیم گیريوفرآیندياتوماسیون
.می پردازندمختلفپروژه هايتحلیلوبررسیبهفرآیندکاوي
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مهندس امیررضا تجلی
راهبر علم داده گروه خودروسازي سایپا

سال سابقه فعالیت علم داده8بیش از 

دکتر محمدرضا محتاط
مدیر ارشد علوم داده پژوهشگاه توسعه فناوري پیشرفته

ریاست کارگروه متن کاوي سازمان نظام صنفی رایانه اي

دکتر علی بزرگی امیري
عضو هیات علمی دانشگاه تهران

رئیس مرکز مطالعات مهندسی فرآیند و

مدیریت منابع دانشگاه تهران

مهندس وحید امیري

کارشناسی ارشد فناوري اطلاعات

مشاور ارشد پروژه هاي کلان داده

مهندس پرویز وکیلی
معاون فناوري اطلاعات شرکت سداد

مشاور پروژه هاي حاکمیت و مدیریت داده

دکتر محسن یزدي نژاد
یمدیر ارشد علوم داده سازمان پژوهش و توسعه ناج

سال سابقه فعالیت علم داده10بیش از 

24منتخبی از اساتید دوره جامع علم داده دانشگاه تهران
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دکتر محسن  مهدي نیا
دکتري مدیریت کسب وکار دانشگاه تهران

سال سابقه در تحلیل رفتار مشتري10بیش از 

شرکت سامسونگ

دکتر محمدرضا محمدي
عضو هیات علمی گروه هوش مصنوعی 

دانشگاه علم وصنعت ایران

دکتر علی سعیدي
دکتري مدیریت فناوري اطلاعات

مدیر پروژه هاي هوشمندسازي کسب وکار

مهندس علیرضا اخوان
کارشناسی ارشد مهندسی کامپیوتر

مدیرفنی مجموعه دانش بنیان شناسا

مهندس یوسف حکاك زرگر
متخصص و مشاور هوش تجاري و 

بانک هاي اطلاعاتی

مهندس وحید زارع زاده
سال تجربه طراحی و توسعه سیستم هاي 15بیش از 

مدیریت پایگاه داده در سازمان هاي مختلف

25منتخبی از اساتید دوره جامع علم داده دانشگاه تهران



2626

اتهران دیت
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