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کل‌کشور‌ جامع‌ترین‌دوره‌علم‌داده

ساعت‌آموزش‌آنلاین‌350

تهران دیتا 
مرجع تخصصی آموزش حرفه ای علم داده و 

هوش مصنوعی

1403پاییز : آخرین بروزرسانی

دانشگاه‌تهران



اهداف‌دوره‌جامع‌علم‌داده2

خصص  دوره جامع علم داده دانشگاه تهران یک سفری جذاب برای دانش پذیران جهت تبدیل شدن به یک مت
ند تصا بصا دانش آموختگان در این دوره قادر می شو. علم داده منطبق با بازار کار داخلی و بین المللی خواهد بود

فاده از دیصدااه استفاده از ابزارها، تکنیک ها و تجربیات ارائه شده توسط اساتید دوره، داده ها را تحلیل و با است
. بخشصندداده محوری که در طول دوره کسب می کنند، تصمیم ایری های کلان و استراتژی سازمان ها را بهبود ب
وصصی  و شرکت کننداان در پایان دوره توانایی این را خواهند داشت تا علاوه بر تحلیصل کسصب وکار، بصه  ت

ان سصرایی بصا مباحث علم داده، داست. پیش بینی های  داده محور با استفاده از فنون و روش های افته شده بپردازند
ه هماننصد داده، تحلیل های آماری، فنون متن کاوی، فرایندکاوی و تحلیصل شصبکه  اجتمصاعی، مباحصث پیشصرفت

.یادایری عمیق و تحلیل کلان داده از اهم دروس ارائه شده در این دوره جامع می باشد
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سایر اهداف دوره جامع علم داده3

‌دادهایجاد‌و‌توسعه‌مهارت‌های‌حوزه‌های‌علم‌داده،‌یادگیری‌ماشین‌و‌تحلیل

تسلط‌در‌مهارت‌های‌پیرامون‌یادگیری‌عمیق،‌متن‌کاوی‌و‌وب‌کاوی

هسازی‌فرآیندهای‌علم‌دادتوانایی‌اجرایی‌

ایجاد‌دانش‌برخورد‌صحیح‌با‌داده‌ها‌به‌منظور‌توصیف‌و‌پیش‌بینی

توانایی‌مدیریت‌داده‌های‌عظیم

دهگاه‌داتوانایی‌بهبود‌عملکرد‌و‌استقرار‌سیستم‌های‌هوش‌تجاری‌و‌ومدیریت‌پای
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44

تاریخ شروع دوره

1403دی 07

33کد 

روزهای جمعه✓

17:30الی 8:30ساعت ✓

بصورت آنلاین و لایو✓

دهمراه با ویدئو قابل دانلو✓

روزهای برگزاری



مسیر آموزشی دوره جامع علم داده5

پروژه 
پایانی

Rو‌Pythonزبان‌هایعلم‌داده‌در‌

متن‌کاوی‌و‌وب‌کاوی

تحلیل‌شبکه‌اجتماعی

کلان‌دادهتحلیل‌

مدیریت‌و‌

حاکمیت‌داده

مدیریت 

پایگاه داده

داستان‌سرایی‌داده‌با‌تبلو

هوش تجاری

یادگیری‌عمیق‌

ادهعلم دمفاهیم پایه 

مبانی داده کاوی و 

یادگیری ماشین

آمار کاربردی برای علم داده
سری‌های‌زمانی

سیستم‌های‌توصیه‌گر

یمدیریت‌فرآیند‌و‌فرآیندکاو

ه تحلیل داد

اکسلبا 
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6ابزارهای‌تخصصی‌دوره‌جامع‌علم‌داده6

Python

 گر               سیستم های توصیه/سری های زمانی/پایتون برای علم داده )ابزار دروس 

(متن کاوی، وب کاوی و تحلیل شبکه های اجتماعی

ابزار درس پایگاه داده 

IBM Modeler

ابزار درس مبانی و مفاهیم علم داده و یادگیری ماشین

ابزار درس هوش تجاری

ابزار تحلیل داده با اکسل

ابزار درس تحلیل پیشرفته آماری

ابزار درس داستان سرایی داده

ابزار درس یادگیری عمیق

Apache Spark

ابزار درس تحلیل کلان داده

ابزار فرآیندکاوی



چرا‌دوره‌جامع‌علم‌داده‌دانشگاه‌تهران7

مرجع آموزش های 

در تخصصی و حرفه ای 

حوزه علم داده و هوش 

مصنوعی در کشور

کیفیت برتر آموزشی به 

جهت برخورداری از 

مدرسان و استادان مجرب 

دانشگاهی و صنعتی

سامانه برخورداری از 

منطبق بر مدیریت آموزش 

استانداردهای آموزشی و 

یسامانه یادگیری الکترونیک

دوگواهینامه معتبر ارائه 

زبانه با قابلیت ترجمه 

رسمی و امکان استعلام از 

دانشگاه تهران

برخورداری از مسیر آموزشی 

بازارکار داخلی و منطبق بر 

و مدل های به روز و بین المللی

کارآمد جهت توانمندسازی 

دانشپذیران

هارائه فیلم ضبط شد

جلسات هر کلاس و 

ی کلیه محتواهای آموزش

به دانش پذیران

گروه پرسش و پاسخ 

به منظور اشتراک گذاری

شبکه سازیتجربیات و 

دانش پذیران و اساتید

تحتمعرفی افراد برگزیده 

عنوان دستیار آموزشی و 

پژوهشی دوره

معرفی افراد برگزیده 

به سازمان های داخلی و 

 هادانشگاهبین المللی و 

برگزاری دوره به صورت 

و در قالب پروژه محور 

پروژه هایی ملی و بین المللی

و با داده های واقعی از 

حوزه  های مختلف کسب وکار

طرح مشاهدهپیاده سازی 

و دوره های آنلاین 

رح طبین المللی علم داده و 

علم دادهکتاب خوانی 

، تمرین های پیوستهارائه 

تصحیح و پیگیری

به منظور افزایش سطح 

دانش پذیران
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سرفصل های دوره 8
گاه  تهرانجامع علم داده دانش



undamental of Data Structure, Linear 
Algebra and Statistics for Data Science

علم‌داده،‌جبر‌خطی‌و‌آمار‌برای‌مبانی‌اولیه‌داده

An Introduction to Statistic Analysis in real World: Data types 
Sample Spaces, Probability Axioms
Data Cleaning and Manipulation Statistics Methods
An Introduction to Data Sampling for Machine Learning
Random variables, expectation (mean) & Variance
Common Probability and Statistic Distributions
Data Normalization vs Standardization (z-score) in Practice
Covariance vs Correlation
Statistics Learning: Linear, Multiple & Logistic Regression Models
Probabilistic Learning : Naïve Bayes
Statistics Metrics for Evaluation
Exploratory Data Analysis
Out of Scope Statistics Topic for More Studies & Advanced Analysis

with REAL Case Presentation in Tools
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وردهکبررسیراکسب‌وکاردادگانعلمیطوربهتحلیلگرتامی‌دهدراامکانایندادهآمــاریتحلیــل
نمونه‌برداری،:نظیرآماریازتکنیک‌هایاستفادهباتابودخواهدقادرتحلیلگر.یابددستمعناداریواطمینانقابلنتایجبه

روش‌هایازاستفادهباکهاستآنپیش‌رودورهطولدرهدف.برسدارزشمندیاطلاعاتیبهفرضیه‌سازی،ومدل‌سازی
.نماییدرسیبروتحلیلبخوبیراکسب‌وکارمولفه‌هایدادگانبینروابطوبرسیددادگانتوصیفازمناسبیدرکبهآماری

بهتریدرکوکردهشناساییرادادگانمهمویژگی‌هایوروندهاالگوها،تامی‌کنندکمکشمابهروش‌هاایندیگر،بیانیبه
آماری،مدل‌سازیازاستفادهبابودخواهیدقادراین‌ها،درکنار.آوریددستبهآن‌هابهترتوصیفجهتداده‌هامجموعهاز

دل‌هاماینکهکنیدارزیابیراآن‌هاوکردهایجادآیندهروندهایورویدادهاپیش‌بینیبمنظورراآمارعلمبرپایهمدل‌های
.کنندشایانیکمکبرنامه‌ریزیواستراتژیکتصمیم‌گیری‌هایدرمی‌توانند

Tehran_Data
 

Tehran_DataScience 

TehranData_ADMIN :‌‌‌حساب‌مشاوره‌و‌پشتیبانی‌تلگرام

TehranDatawww.TehranData.org

رفه ای تهران دیتا ، مرجع تخصصی آموزش ح علم داده و هوش مصنوعی



Data Analysis Using Excel

لاکستحلیل‌داده‌با‌

An Introduction to Statistic Analysis in Microsoft Excel
Random variables, expectation (mean) & variance
Probability and Statistic Distributions
Normalization & Standardization
Linear Regression using Excel
Data Analysis and Data Manipulation with Pivot table
Conditional Formatting 
What-If Analysis and Goal Seek
Practical Function in Data-Driven Case
Logical and Statistical Function
Such as: VLOOKUP, HLOOKUP, MATCH, INDEX, IF, COUNTIF…
Analyzing and Visualization Data using Excel
Data Mining add-ins and Extension
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کم‌حجموایینپابعادبادادگانرویبرعملیاتیبصورتکاربرتامی‌دهدراامکانایناکسـلبادادهتحلیــل
سریع،تحلیلاستفاده،سهولت:نظیرمتعددیمزایایداده‌هاتحلیلجهتاکسلازاستفاده.بپردازدتجزیه‌وتحلیلبه

قادرورهدانتهایدردانش‌پذیران.داردراریاضیوآماریمحاسباتازپشتیبانیوگروهیجداولتشکیلفیلترها،بررسی
آمارییلتحلبهوتوصیفرادادگانکرده،پیاده‌سازیمختلفمسائلرویبررااکسلکاربردیومهمتوابعتابودخواهند
است،دیکاربربسیارکوچککسب‌وکارهایدادگانتحلیلبمنظوراکسلهرچند.بپردازندرگرسیونیمدل‌سازیودادگان

رخوردبفراگیرومحبوبابزاراینبامحدودیت‌هاییبهاستممکنباشند،پیچیدهوبزرگبسیارداده‌هاکهمواردیدراما
کهردکاستفادهمی‌توانبرنامه‌نویسیزبان‌هاینظیردادهتحلیلمخصوصابزارهایازاستفادهمواردی،چنیندر.کنید

.آموختخواهندآتیدوره‌‌هایدردانش‌پذیران

Tehran_Data
 

Tehran_DataScience 

TehranData_ADMIN :‌‌‌حساب‌مشاوره‌و‌پشتیبانی‌تلگرام

TehranDatawww.TehranData.org

رفه ای تهران دیتا ، مرجع تخصصی آموزش ح علم داده و هوش مصنوعی



مبانی‌و‌مفاهیم‌علم‌داده

Data Mining and Machine Learning
Application of Data Science
Crisp-DM Methodology 
Data Preprocessing 
Modeling for Data Mining
Classification Algorithm
Clustering Model
Association Rule Mining
Anomaly Detection
Time Series Analysis
RFM Analysis
Model Evaluation

Data Science Fundamental
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ویالگویابداده‌کاوی،روش‌هایداده،علماصلیتعاریف:نظیربخش‌هاییشاملدادهعلممفاهیمومبانی
ن‌هایماشیبهکهاستمحاسباتیتکنیک‌هایازمجموعهماشینیادگیریوداده‌کاوی.استماشینیادگیریالگوریتم

اینعدرواق.بگیردیادالگوهااینازماشینتاشوداستخراجاطلاعاتیوالگوهادادگان،دلازکهمی‌دهداجازهکامپیوتری
ذیراندانش‌پجذاب،درسایندر.ببینندآموزشگذشته،دادگاناساسبرتامی‌دهندراامکاناینماشین‌بهالگوریتم‌ها

تحلیلوطراحیبهمشغولعلم‌داده،راستایدرخودآماریدانشارتقاوعلم‌دادهبرایآماردرسکردنسپریازپس
مولفه‌هاییپیش‌بینبهماشین،یادگیریبرمبتنیمدل‌سازیازاستفادهبابودخواهندقادرومی‌شوندپیش‌بینیمدل‌های
نتایجدخوآماریدانشباهمچنینودهندبهبودوبهینه‌سازیپایش،ارزیابی،راپیش‌بینیمدل‌هایبپردازند؛کسب‌وکار
آن‌هاین،ماشیادگیریوداده‌کاویروش‌هایمفاهیمبهدرسایندردانش‌پذیرانتسلطبرعلاوه.کنندتحلیلراپیش‌بینی

.کردخواهنداستفادهنیزعملیاتیبصورتIBMشرکتابزارداخلومختلفپروژه‌هایقالبدرروش‌هاایناز

Tehran_Data
 

Tehran_DataScience 

TehranData_ADMIN :‌‌‌حساب‌مشاوره‌و‌پشتیبانی‌تلگرام

TehranDatawww.TehranData.org

رفه ای تهران دیتا ، مرجع تخصصی آموزش ح علم داده و هوش مصنوعی



پایگاه‌داده

T-SQL Querying Introduction

SQL Server Architecture 
Select , Predicates and Operators 
Three-Valued Logic 
Date and time Data 
Metadata 
Type of Joins 
Subqueries 
Table Operators 
Set Operators 
Advanced T-SQL Query 
Data modification , Transactions and concurrency 
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استخراجومدیریتذخیره،بمنظورکهاستدادهپایگاه‌مدیریتسیستمنوعیمایکروسافـتدادهپایگاه
بهرهدادگانباتعاملومدیریتجهت Structured Query Language استانداردزبانازومی‌شوداستفادهاطلاعات
وستجوجراداده‌هاکنید،برقرارارتباطداده‌پایگاهبااستانداردوسادهصورتبهتامی‌دهدامکانشمابهزباناین.می‌برد

بلیت‌هایقادیگراز.کنیداعمالدادهپایگاهبهراتغییراتهمچنینوکنیدحذفوویرایشاضافه،راداده‌هاکنید،استخراج
مرتب‌سازیوفیلترجستجو،قابلیتوداده‌هاسازمان‌دهیوبهبودجهتجداولمیانروابطایجادبهمی‌توانابزاراین

خواهندادرقسیستمنوعاینبوسیلهدوره،طولدرشرکت‌کنندگان.کرداشارهکوئری‌نویسی‌عملیاتازاستفادهباداده‌ها
ختلفممدل‌هایازودهندانجامدادهپایگاهدررایکپارچه‌سازیوبروزرسانیخواندن،ایجاد،مانندمختلفیعملیاتتابود

.نماینداستفادهاطلاعاتبازیابیومدیریتذخیره،جهت

Tehran_Data
 

Tehran_DataScience 

TehranData_ADMIN :‌‌‌حساب‌مشاوره‌و‌پشتیبانی‌تلگرام

TehranDatawww.TehranData.org

رفه ای تهران دیتا ، مرجع تخصصی آموزش ح علم داده و هوش مصنوعی



هوش‌تجاری‌کاربردی

Power BI Introduction and Overview
Importing Data to Power BI
Transforming Data with Power Query
Preprocessing and Data Preparation Technique
Visualization Reports in Power BI
Interactive BI Reports
Data Modeling in Power BI
Data Analysis Expression (DAX)
Leveraging Custom Visuals
Text Analysis and Play Axis
Visualizing the Measures
Publishing Reports to BI Service
Advanced Analysis in BI

Real Case-Studies
Power BI is a collection of 
software services, apps, and 
connectors that work together to 
turn your unrelated sources of 
data into coherent, visually 
immersive, and interactive 
insights. Your data may be an 
Excel spreadsheet, or a collection 
of cloud-based and on-premises 
hybrid data warehouses. Power BI 
lets you easily connect to your 
data sources, visualize and 
discover what's important, and 
share that with anyone or 
everyone you want.
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بهواستتجاریگزارش‌هایایجادوداده‌هاتحلیلجهتقدرتمندابزاریکمایکروسافتتجــاریهوش
راودختجاریداشبوردهایوگزارش‌هابرنامه‌نویسی،زمینه‌هایدرعمیقفنیدانشبهنیازبدونکهمی‌دهداجازهکاربران
وب‌سایت‌ها،:نظیرداده‌ایمختلفمنابعازرادادگانتامی‌آموزنددانش‌پذیراندوره،ایندر.کنندتحلیلوطراحی

اشتراکبهوارائهجذابنمودارهایقالبدربصریصورتبهوکردهیکپارچه‌سازیوجمع‌آوریاکسلودادهپایگاه‌های
قراربررسیموردراکسب‌وکاروضعیتازبهتریعملکردواطلاعاتتامی‌کندکمکتحلیلگرفردبهاین‌کارکهچرابگذارند؛

جداولتهیهتعاملی،داشبوردهایونمودارهاایجادبهقادرمایکروسافتابزاربوسیلهدورهطولدردانش‌پذیران.دهد
ایمثال‌هقالبدرابزاراینازمطلوبیدرکبهوبودخواهندکلیدیشاخص‌هایبررسیوفیلترهانقشه‌ها،محاسباتی،

.رسیدخواهندصنعتیمختلف

Tehran_Data
 

Tehran_DataScience 

TehranData_ADMIN :‌‌‌حساب‌مشاوره‌و‌پشتیبانی‌تلگرام

TehranDatawww.TehranData.org

رفه ای تهران دیتا ، مرجع تخصصی آموزش ح علم داده و هوش مصنوعی



for Data Science

Rتحلیل‌آماری‌در‌زبان‌‌

General Introduction into the R Ecosystem 
R Syntax Basics
Programming with R
Descriptive Statistics
Statistical Functions and Analytics in R

Regression Models in R
Data Transformations
Dirty Data Problems
Data Cleaning
Exploratory data analysis
Clustering Models & Evaluation
Demonstration of a Data Analysis
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وتجزیهراکسب‌وکاردادگانکهمی‌دهدراامکاناینمتخصصانوتحلیلگرانبهRزباندرآماریتحلیل
ارائهافیکیگرشکلبهراآماریمحاسباتوتحلیلوتجزیهنتایجوکنندشناساییراآماریروندهایوالگوهاکرده،تحلیل
وآماریلیلتحجهتقدرتمندابزاریکعنوانبهبرنامه‌نویسانازجامعه‌ایازگستردهپشتیبانیدلیلبهزباناین.نمایند

لومعاطلاعات،علمجملهازمختلفعلومدروصنعتیوتجاریپروژه‌هایعلمی،تحقیقاتدرومی‌شودشناختهداده‌کاوی
می‌توانندشرکت‌کنندگانزباناینازاستفادهبا.می‌گیردقرارتوجهموردغیرهوطبیعیعلومبیوانفورماتیک،اقتصادی،

ل‌هایتحلیوخوشه‌بندیرگرسیون،آماری،فرضیه‌هایکسب‌وکار،مولفه‌هایتوزیع‌تحلیل:مانندآماریتحلیل‌هایانواع
.دهندانجامراآماریپیشرفته

Tehran_Data
 

Tehran_DataScience 

TehranData_ADMIN :‌‌‌حساب‌مشاوره‌و‌پشتیبانی‌تلگرام

TehranDatawww.TehranData.org

رفه ای تهران دیتا ، مرجع تخصصی آموزش ح علم داده و هوش مصنوعی



Python

From Beginner to Practical  +  Machine Learning

Python برای‌علم‌داده

An Introduction to Data Mining and Machine Learning
Exploring Data Analysis
Data Preparation and Cleaning
Data Pre-processing & Processing
Python suitable libraries for Machine Learning
numpy, scipy, pandas and scikit-learn for ML 

matplotlib, seaborn & bokeh for Data Visualization
Getting Started with supervised Learning
Classification Models and Evaluation
Regression  Models and Evaluation
Getting Started with Unsupervised Learning
Clustering Models and Evaluation
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python ازاستفاده.استحوزهاینمتخصصانمهارت‌هایمهم‌ترینجملهازدادهعلمبرایpythonبرای
زبانیکعنوانبهابزاراینرو،همیناز.داردبسیاریمزایایقدرتمند،چارچوب‌هایومناسببستروجوددلیلبهدادهعلم

تهگرفقرارتوجهموردبسیاراخیردهه‌هایدرعلم‌داده،پروژه‌هایانجاموداده‌هاتحلیلجهتکارآمد،وکاملبرنامه‌نویسی
بهدورهایندردانش‌پذیرانپیشین،دوره‌هایدرماشینیادگیریالگوریتم‌هایوداده‌کاویروش‌هایآموختنازپس.است

سازیخودرووبازاریابیسلامت،نظام:نظیرمختلفیپروژه‌هایقالبدروفنیوتخصصیبصورتروش‌هااینپیاده‌سازی
حوزه،نایمتخصصانابزاراصلی‌ترینبوسیلهبودخواهندقادرمهمدورهاینانتهایدرشرکت‌کنندگان.می‌شوندمشغول
باوخلقعملیاتیوفنیبصورتپیش‌بینیمدل‌هایواستخراجرامهمالگوهایکرده،تحلیلآماریمنظرازرادادگان
.کنندارزیابیومقایسهیکدیگر
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سری‌های‌زمانی

Time Series Analysis
ARIMA Models
Prophet Algorithm
LSTM Algorithm

SARIMA Model
Feature Engineering for Time Series Problem
Neural Network and Boosting for Time Series
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زمانزمانی،سرییکدر.شده‌اندثبتزمانترتیببهکههستندداده‌هاازمجموعه‌ایزمانـیســری‌های
تلفمخزمانیبازه‌هایدر(غیرهوقیمتدما،درآمد،مانند)متغیریکمقدارومی‌شوداستفادهافقیمحورعنوانبهمعمولاً
مثلاً‌)معینزمانیفواصلدراطلاعاتمعمولطوربهوداردقرارپیوستهزمانیمختصاتدرزمانیسری.می‌شودثبت

اتتغییروروندهاالگوها،تامی‌دهدامکانمابهزمانیسریتحلیل.می‌شوندذخیره(ماهانهیاروزانهساعتی،دقیقه‌ای،
شاملمی‌تواندتحلیلاین.کننداستخراجآنهاازراارزشمندیاطلاعاتودادهتشخیصزمانطولدرراداده‌هادرموجود
ثال‌هایمبرخی.باشدمواردسایرو(شاخصتغییرات)ناگهانیتغییراتکشفروندها،تحلیلپیش‌بینی،مانندمواردی
وسهامقیمتارز،نرخزمان،طولدرمنطقهیکدردمامحصول،یکروزانهفروشمیزان:شاملزمانیسری‌هایازمرسوم
.گرفتخواهندقرارتحلیلمورددورهطولدرکهمی‌باشدغیره
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Recommender
Systems

گرسیستم‌های‌توصیه

Recommender Systems
Recommendation as Association Rules 
Recommender system based on Association Rules
Content-based Algorithms for Recommendation
Collaborative Filtering for Recommendation
User-based vs. Item-based
Practical Deep Learning for RS
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ارائهراانعلاقه‌شموردپیشنهادهایکاربرانبهمختلف،الگوریتم‌هایکمکبهتوصیــه‌گرسیستم‌های
لاقهعآن‌هابهکهاستمحصولاتییامحتوابهدسترسیوکشفدرکاربرانبهکمکسیستم‌ها،ایناصلیهدف.می‌دهد
دروامحتپیشنهاد:مانندمی‌دهندپیشنهادآنهابهدیگرویژگی‌هاییافعالیت‌هاتاریخچهسلیقه‌ها،اساسبرودارند

مبتنیهایتوصیه‌گر:اصلیدستهدودرمعمولاًتوصیه‌گرسیستم‌های.آنلاینفروشوخریدوفیلموموسیقیوب‌سایت‌ها،
مشخصاتوویژگی‌هااساسبرمحتوا،برمبتنیتوصیه‌گرهای.می‌گیرندقرارتاریخچهبرمبتنیتوصیه‌گرهایومحتوابر

بهمحتوابرمبتنیتوصیه‌گرسیستمدیگر،عبارتبه.می‌شوندارائهغیرهوویدئوهاتصاویر،متن،مثلاً‌نظرموردمحتوای
یشنهادپراپسندیده‌اندقبلاًکهآنچهبامشابهمواردکاربرانبهسپسومی‌پردازدمحتوامشخصاتوویژگی‌هاتحلیل
یااربرانکبینکهتشابه‌هاییوسیستمباکاربرانتعاملتاریخچهاساسبرتاریخچه،برمبتنیتوصیه‌گرهای.می‌دهد
تلاشومی‌کنندکارکاربرانفعالیتتاریخچهداده‌هایبامشترکطوربهسیستم‌هااین.می‌شودارائهدارد،وجودمحتواها
.کنندایجادرامناسبیپیشنهادهایگذشتهتجربیاتوالگوهااساسبرتامی‌کنند
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Applied Text Mining 
And Web Mining in Python

وب‌کاوی‌کاربردیو‌ متن‌کاوی

Introduction to Text Mining
Architecture of Text Mining Systems
Text Cleaning and Preparation
Word Embedding
Text Clustering 
Topic Modeling
Predictive Modeling with Text
Sentiment Analysis
Graph Theories
Social Network Analysis
Community Detection

Social Network Analysis
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ارتباطاتوالگوها،مفهومی،اطلاعاتاستخراجوتحلیلبهکهاستمحاسباتیفرآیندیکوب‌کاویومتن‌کاوی
کاربران،نظراتایمیل‌ها،نوشته‌ها،مقالات،شاملاستممکنمتنیداده‌هایاین.می‌پردازدمتنیداده‌هایدرمخفی

واتکنیک‌هازمتن‌کاویدیگربیانیبه.باشندمختلفمستنداتوگزارش‌هااجتماعی،رسانه‌هایدرمتنیپیام‌های
.دهدارتقاارمتوندرتخمینقابلیتومخفیاطلاعاتتامی‌کنداستفادهمتنیداده‌هایتحلیلجهتمتنوعیالگوریتم‌های

درکمی‌توانداطلاعاتاینکرد؛شناساییرامتوندرمخفیتغییراتوروندهاالگوها،می‌توانمتنی،داده‌هایتحلیلبا
ازاستفادهبابودخواهندقادرجذابدورهاینطولدردانش‌پذیران.کندفراهممختلفرویدادهایوتحولاتازبهتر

یانوشته‌هادرموجودمختلفاحساساتوجمع‌آوریوبسایت‌هاواجتماعیشبکه‌هایازرادادگانوب‌کاوی،روش‌های
رامندیارزشومخفیاطلاعاتمتن‌کاوی،تکنیک‌هایازاستفادهبامی‌توانندوکنند؛تحلیلرااجتماعیشبکه‌هاینظرات

.دهندقراربررسیموردراخدماتیامحصولاتبهعکس‌العملوعمومینظرازدرکوکردهاستخراجمتنیداده‌هایاز
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Deep Learning
قیادگیری‌عمی

An Introduction to Deep Learning
Neural Networks Basics
Key concepts on Deep Neural Networks
Optimization Algorithms
Hyperparameter tuning

Batch Normalization
Tensorflow & Keras Framework

Foundations of Convolutional Neural Network
Building a Recurrent Neural Network
NLP and Word Embeddings
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هبرپاینورونیساختارهایمفهومبرکهاستماشینیادگیریعلماززیرمجموعه‌ایعمیقیادگـــیری
عمیقبیعصشبکه‌هایبرمبتنیمدل‌هایوتکنیک‌هاازمتشکلعمیقیادگیری.داردتمرکزمصنوعیعصبیشبکه‌های

دگیرییادر.می‌گیردقراراستفادهموردپیش‌بینیوداده‌هاتفسیرالگو،تشخیصپیچیده،وظایفانجامجهتکهاست
بکه‌هایشوتصاویردرالگوتشخیصجهتپیچشیعصبیشبکه‌های:مانندعصبیشبکه‌هایمختلفمعماری‌هایازعمیق،
ادتعدوعمیقعصبیلایه‌هایکمکبامعماری‌هااین.می‌شوداستفادهمتنیداده‌هایمدل‌سازیجهتبازگشتیعصبی
دگیرییا.کننداستخراجداده‌هاازرابهتریومهمویژگی‌هایمی‌توانندکهمی‌سازندراپیچیده‌تریمدل‌هایپارامتر،زیادی
ن،متتحلیلگفتار،تشخیصماشینی،ترجمهاشیاء،وتصاویرتشخیص:مانندمتعددیموارددرحاضرحالدرعمیق

.داردکاربرددیگرحوزه‌هایبسیاریوخودرانخودروهایپزشکی،تصاویرپردازشطبیعی،زبانپردازش
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اتحلیل‌کلان‌داده‌ه

Big Data Fundamentals
Introduction to Big Data analysis with Spark
Spark Architecture and Components
Setting up Python with Spark 
Spark Basics
Programming with RDDs
SparkSQL, DataFrames and Datasets
Machine Learning with PySpark MLlib
Advanced Spark Topic
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تند،نیسمدیریتقابلمعمولابزارهایباکهپیچیده‌ایوحجیمداده‌هایتحلیلوتجزیهبا دادهکلانتحلیــل
برکاربهراامکانایندادهکلانتحلیل.می‌پردازدسازمان‌هاوشرکت‌هامخفیارتباطاتواطلاعاتالگوها،استخراجبه

،بالاحجمازدادگاناین.یابددستجدیداطلاعاتبهوکردهبررسیکوتاهیزماندرراداده‌هااززیادیتعدادکهمی‌دهد
تحلیلت،نهایدر.می‌شوندتولیدسازماندربالاییسرعتباوبرخورداراندتوجهقابلاطلاعاتیارزشگسترده،پیچیدگی

دانشازتامی‌دهدراامکاناینشرکت‌هابهارزشمند،وفهمقابلاطلاعاتبهپیچیدهوبزرگداده‌هایتبدیلبادادهکلان
طولدر.ندکنبهره‌برداریخودهمکارانومشتریانباارتباطوفرآیندهابهبوداستراتژیک،تصمیم‌گیری‌هایبرایبهتری
خراجاستامکانپیشرفته،تکنیک‌هایوبالامحاسباتیقدرتازاستفادهبادادهکلانتحلیلکهآموختخواهیددوره

وروندهاعلت‌ها،ازبهترفهمدرسازمان‌هابهامراینوداردراحجیمداده‌هایازمخفیارتباطاتوارزشمنداطلاعات
.می‌کندبسزاییکمکمختلفالگوهای
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داستان‌سرایی‌داده

D a t a  S t o r y t e l l i n g

Business Intelligence Fundamentals
Overview of ETL
KPI Definition
Data Visualization with Tableau
Connecting to Data
Visual Analytics
Dashboards and Stories
Mapping
Calculations
Review Tableau Prep
Review Tableau Server
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بههکاستفهمقابلوجذابداستانیشکلبهاطلاعاتوداده‌هاترکیبمعنایبهدادهداستــان‌سرایی
دیگریانیببه.دهندانجامدقیق‌تریتصمیم‌گیری‌هاینتیجهدروباشندداشتهبهتریدرکداده‌هاازمی‌کندکمکمخاطبان
فهمقابلوجذابقصه‌ایداستان‌هایشکلبهاطلاعاتوداده‌هاآندرکهاستارتباطیروشیکداده،سراییداستان
.ستاباشند،داشتهدادگانازخوبیدرکآن‌هاکهنحویبهمخاطبانبهداده‌هاارائهروش،ایناصلیهدف.می‌شوندتبدیل

زیمصورساترکیبباامراینومی‌شودارائهروایت‌هایاداستان‌هادرمختلفرخدادهایشکلبهداده‌هاداستان‌سرایی،در
قوه‌یترکیبباچطورکهآموختخواهیددورهایندر.شدخواهدختمجذابداستانیکبهآماری،روایتیباودادگان

وهتربتصمیم‌گیری‌هایبهنهایتدرودهیدسوقداده‌هابهترفهمسویبهرامخاطبانداده‌ها،دقتوداستانروایت‌پذیری
.کنیدسازمانیکمکمؤثرترارتباطات
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Data Management &  Governance 

مدیریت‌و‌حاکمیت‌داده

Data Management

Data Governance
Data Architecture
Data Quality Management
Data Modeling and Design
Data Integration and Interoperability

Data Management Maturity Assessment
Reference and Master Data

Data governance is Unlocking the confusion around how they work together. In the simplest 
terms, data governance establishes policies and procedures around data, while data 

management enacts those policies and procedures to compile and use that data for decision-
making

22

نهبهیمدیریتمنظوربهکهاستتدابیریواستانداردهاسیاست‌ها،فرآیندها،ازمجموعه‌ایدادهحاکــمیت
آندرکهاستاستراتژیکچارچوبیکدادگان،حاکمیتدرواقع.می‌رودکاربهسیستمیاسازمانیکدرداده‌ها

توازنوامنیتموثری،کیفیت،تضمینداده،حاکمیتاصلیهدف.می‌شودتعیینداده‌هاازاستفادهفرآیندهایوسیاست‌ها
یگردبیانیبه.شودحاصلداده‌هاازبهترتصمیم‌گیری‌هایوکلیعملکردبهبودتااستسازمانسراسردرداده‌هامیان

لقابومرتبدرستی،بهداده‌هاآنموجببهکهاستمدیریتیفرآیندومراتبسلسلهیکدادهحاکمیتومدیریت
فرهنگتوسعه:شاملمزایااینکهداردسازمان‌هابرایمتعددیمزایایدارایدادهحاکمیت.می‌شوندمدیریتاطمینان

بهییپاسخگووانعطاف‌پذیریافزایشمنابع،هدررفتوخطاهاکاهشهزینه‌ها،کاهشومنابعازبهینهاستفادهداده‌محور،
کمکازمان‌هاسبهدادهحاکمیتکلیبطورمی‌باشد؛سازمانیعملکردبهبودومعتبرودقیقداده‌هایبهدسترسیتغییرات،
.باشندداشتهدسترسیاعتمادقابلودقیقداده‌هایبهخودبرنامه‌ریزی‌هایوتصمیم‌گیری‌هادرتامی‌کند
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کاویمدیریت‌فرآیند‌و‌فرآیند‌

Introduction Business Process Management
Introduction to Process Mining and Event Data
Process Models
Process Discovery Techniques
Conformance Checking
Process Model Enhancement
Social Network Analysis
Process Mining with Celonis, Python, Power BI, ProM

Process Mining23

دهایفرآینمی‌دهدامکانسازمان‌هابهکهاستتکنیک‌هاییازمجموعه‌ایفرآیندکاوشیافرآینــــدکاوی
اخذایداده‌هتبدیلفرآیندکاویازهدف.کنندتحلیلوتجزیهواستخراجمرتبط،رخدادداده‌هایاساسبرراخودعملیاتی

حورداده‌مرویکردیباسازمانیفرآیندهایبهبودباعثخوداینکهاستتجاریتصمیماتوبینشبهفرآیندهاازشده
فعال‌سازیمشتری،رضایتمندیبهبودسازمانی،هزینه‌هایکاهشبهمی‌توانفرآیندکاویعملیاتمزایایاز.می‌شود

حوزهینرم‌افزارهاوسیلهبهدورهاینطولدردانش‌پذیران.کرداشارهدادهبرمبتنیتصمیم‌گیریوفرآیندیاتوماسیون
.می‌پردازندمختلفپروژه‌هایتحلیلوبررسیبهفرآیندکاوی
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مهندس امیررضا تجلی

راهبر علم داده گروه خودروسازی سایپا

سال سابقه فعالیت علم داده8بیش از 

دکتر محمدرضا محتاط

مدیر ارشد علوم داده پژوهشگاه توسعه فناوری پیشرفته

ریاست کارگروه متن کاوی سازمان نظام صنفی رایانه ای

دکتر علی بزرگی امیری

عضو هیات علمی دانشگاه تهران

رئیس مرکز مطالعات مهندسی فرآیند و

مدیریت منابع دانشگاه تهران

مهندس وحید امیری

کارشناسی ارشد فناوری اطلاعات

مشاور ارشد پروژه های کلان داده

مهندس پرویز وکیلی

معاون فناوری اطلاعات شرکت سداد

مشاور پروژه های حاکمیت و مدیریت داده

دکتر محسن یزدی نژاد

یمدیر ارشد علوم داده سازمان پژوهش و توسعه ناج

سال سابقه فعالیت علم داده10بیش از 

24منتخبی از اساتید دوره جامع علم داده دانشگاه تهران
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دکتر محسن  مهدی نیا

دکتری مدیریت کسب وکار دانشگاه تهران

سال سابقه در تحلیل رفتار مشتری10بیش از 

شرکت سامسونگ

دکتر محمدرضا محمدی

عضو هیات علمی گروه هوش مصنوعی 

دانشگاه علم وصنعت ایران

دکتر علی سعیدی

دکتری مدیریت فناوری اطلاعات

مدیر پروژه های هوشمندسازی کسب وکار

مهندس علیرضا اخوان

کارشناسی ارشد مهندسی کامپیوتر

مدیرفنی مجموعه دانش بنیان شناسا

مهندس یوسف حکاک زرگر

متخصص و مشاور هوش تجاری و 

بانک های اطلاعاتی

مهندس وحید زارع زاده

سال تجربه طراحی و توسعه سیستم های 15بیش از 

مدیریت پایگاه داده در سازمان های مختلف

25منتخبی از اساتید دوره جامع علم داده دانشگاه تهران
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اتهران‌دیت
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