


بوده CSV.به دلیل اینکه فرمت فایل تمرین 

ه ؛ علارغم اینکه به صورت اکسل نمایش داد

در تب Var. Fileمی شود، از گزینه 

Sourceاستفاده میکنیم.



از Commaدلیل اینکه اعداد با بهFileدر تب 

هم دیگر جدا شده اند و همچنین هر فرد جدید

قرار گرفته این ( New Line)در سطر جدیدی 
می زنیم" ✓"دو را 



( دیساختاربن)به منظور تعیین تکلیف
تهتوزیع اعدادی که داریم به این تب رف

چون اعدادی که در این ستون اعداد 

Flagاست، از توزیع 1و 0داریم 
استفاده می کنیم

به دلیل اینکه متغییر هدف ما ستون

Outcome است ؛ نقش این ستون را به
Targetتغییر می دهیم.



با توجه به توضیحات داده در زمان تحویل֍

س تمرین داده های صفر به معنای نویز است؛ پ

.نیاز داریمField Opsدر تب Fillerما به 

باتوجه به درک از داده های موجود از هر ֍

باشد، 0ستون اگر تعداد حاملگی در ستون اول 

یا ضخامت 0غیرطبیعی نیست ولی فشار خون 

.به معنی است0پوست 



تون با توجه به نتیجه گیری اسلاید قبلی در س

داده های مشخص شده ، شرطی میزاریم که اگر

بود ، برام تبدیل به " 0"اعداد مساوی با 

undef(به معنای نامشخص. )کن

با استفاده از جدول کردن داده ها 

در اکسل و استفاده از فرمول 

"Countif " تعداد

موجود در دیگر ستون ها را " 0" 

م که می دانی. )نیز بررسی میکنیم
در ستون های حاملگی و 0وجود 

(نتیجه غیر طبیعی نیست



بعد از هر تغییری در داده ها استفاده میکنیم؛typeاز 

برای تست نرمال بودن داده ها می رویم، تا ببینیم داده های پرت Sim Fitسپس به سراغ 
.را با چه روشی شناسایی کنیم

برای Kolmogoroy-Smirnovو Anderson-Darlingاز دو روش 

تست نرمال بودن می شود استفاده کرد ، که ما در اینجا از هر دو روش 
پیش می رویم



Kolmogoroy - Smirnov

Anderson - Darling

همانطور که مشاهده می کنید هر دو روش 

ده ستون داده فشار خون را نرمال تعیین کر
.است



Outputدر تب Data Auditاز 

برای تست شکل های توزیع ها نیز

.می توان استفاده کرد

Runبا استفاده از گزینه 

م همانطور که در اشکال زیر نیز مشاهده می شود تنها هیستوگرا.شکل ها را می آوریم

.دارای توزیع نرمال فشار خون می باشد



رفته و در قسمت Qualityداخل تب Sim Fitدر 

Outliers & Extreme Values گزینه ،

Standard Devation  را انتخاب می کنیم زیرا

میخواهیم عملی روی داده های پرتی که داخل ستون 
.فشار خون که دارای توزیع نرمال بود ؛ انجام دهیم

Sim Fitدر RUNبعد از کلیک روی گزینه 

همان طور که مشاهده می Qualityدر تب 

تا داده ی پرت در ستون 8کنید ، ما به تعداد 

مقداره 768تا در 8فشار خون داریم و تعداد 

مشخصی نمی شود و از آن جایی که تاثیر 
اله فشارخون بر دیابت کم است با توجه به مق

به معنای )Coerceی پیش رو ؛ پس عمل 

ه کم یا زیاد کردن داده ی پرت برای رساندن ب

.را انجام می دهیم( حد بالا یا حد پایین داده ها



کلیک کرده و Generateبه منظور عمل انجام شده روی داده ها در این قسمت روی گزینه 

Outlier and Extreme SuperNode

. را انتخاب می کنیم

ما ظاهر خواهد شد؛ سپس به همانطور که اشاره کردیم Steramکه به شکل ستاره ای در محیط 
Typeدیگری بعد از اعمال تغییرات به مراحل کاری خود اضافه میکنیم.



رفته و در Qualityداخل تب Sim Fitبار دیگر در 

و این بار Outliers & Extreme Valuesقسمت 

را انتخاب می کنیم زیرا میخواهیمInterquartileگزینه 

عملی روی داده های پرتی که داخل ستون های غیر فشار 

. خون که دارای توزیع غیر نرمال بودند ؛ انجام دهیم
(BMI , Skin Thickness , Pregnancies , 

Insulin , Age)

در اینجا تمامی داده هایی که 

تعداد پرت آن ها پایین بوده و 

تاثیر ناچیزی در دیابت دارند را 

Coerce کردیم و ستون هایی

که ممکن است تاثیر بالایی در
Nullifyدیابت داشته باشد را 

کردیم همچنین وقتی تعداد 

مفقودی داده بالاست ممکن است

.داده ی پرت اشتباه باشد



Algorithmبه منظور پیدا کردن داده های مفقودی در ستون های نمایش داده شده از روش 

ته برای ستون هایی که داده های پرت بالایی داشته و فرض می شود که تاثیر بالایی در مدل داش

نرمال برای پیدا کردن اعداد مفقودی ستون هایی که Randomباشند استفاده می شود؛ از روش 

یی که دصد مفقودیشان متوسط است برای اینکه توزیع به هم نخورد و از میانگین برای ستون ها
.درصد مفقودی آن ها کم است استفاده می کنیم

پس از بررسی دقیق روی: نکته 

داده ها و تاثیرشان بر روی هدف 

لا اگر تعداد مفقودی در ستونی با

بود اما آن ستون بی تاثیر؛ 
Algorithmحدالمکان از روش 

.استفاده نمی کنیم



بعد از هر تغییری در داده ها استفاده میکنیم؛typeاز 

داده ها می رویم، تا ببینیم داده های ( Scale)برای اسکیل Auto Data Prepسپس به سراغ 
.پرت را با چه روشی شناسایی کنیم

ما داده زمانی نداریم،Date & Timeتیک ها را مطابق صفحات بالا برداشته زیرا در تب 

 & Prep Inputsشامل داده های ما نمی شود یا ما در مراحل قبل درستشون کردیم ؛ در تب Exclude low quality input fieldsدر تب 

Target در قسمتImprove Data Quality تمامی داده ها در قسمت های قبل فیکس شده؛ در قسمتTransform Continuous 

Field برای اسکیل کردن داده ها ازMin/Maxاستفاده می کنیم زیرا داده ها رگرسیونی نمی باشند.



کلیک کرده، سپس بعد از کلیک رو Analyze Dataروی 

Preview 100تا 0مشاهده می کنیم که تمامی اعداد ما بین

.تقسیم شده و داده ها آماده ی مدل سازی می باشند



و تعدادی را به صورت Trainبرای مدل سازی می بایست تعدادی از داده ها رو به صورت 

.تست قرار می دهیم
.انجام دادPartitionکه اینکار را باید 

همانطور که در قسمت پایین مشاهده می کنید ، توزیع֍

قرار Test%20و Train%80داده ها را به صورت 

.می دهیم

֍Generate Seed برای تست یکسان بودن عملکرد
.مدل استفاده می شود که در ادامه به آن می پردازیم مطابق 

Table

% 80مقابل 

داده ها به 

صورت 
Train و

به % 20

Testصورت 

دی پارتیشن بن
.شدند

In the real project, we separate 

the Train and Test data and 
perform the relevant operations 

on the Train, then finally we 

measure our performance with 
the Test data.



SVM

مقدار Expertو انتخاب Expertدر این مدل با رفتن در تب ֍

Gamma  وC وKernel type را  تغییر دهیم برای رسیدن

به دقت بالاتر در مدل سازی داده ها 

اینکار. کرده تا دقت را  بسنجیمRUNپس از تعیین آن ها مدل را ֍
.می توانیم انجام دهیمOutputدر تب Analysisرا با استفاده از 

و در Train 76%در پارتیشن SVMهمانطور که مشاهده میکنید؛ دقت در مدل ֍

مدل %5که به علت بالاتر بودن اختلاف آن ها بیشتر از . استTest 86% پارتیشن
Overfitمی باشد.



Partitionرا  انتخاب کرده و به Distributionنمودار Graphهستند یا خیر؛ ار تب Unbalanceبرای اینکه بفهمیم آیا داده های ما ֍

.وصلش میکنیم و اجراش میکنیم

.هستند Unbalanceهمانطور که مشاهده میکنیم داده ها براساس خروجی مربوطه ֍

در همان Imbalance Dataبرای مدیریت 

را Generateتب Distributionنمودار 
را reduceو boostانخاب کرده و گزینه های 

 , Oversampling. )انتخاب میکنیم

Undersampling)

داده می شود و داده ای که 1به داده ای که فراوانی بالاتر دارد نسبت Oversamplingدر ֍

.ضرب می شودFactorفراوانی کمتر دارد در نسبت اشاره شده در قسمت 

داده می شود و داده ای که 1به داده ای که فراوانی کمتری دارد نسبت Undersamplingدر ֍

.فراوانی بیشتری را دارا می باشد در نسبت اشاره شده ضرب می شود

دوتا از آیکون های پشتی را به ما می دهد 

که روی هرکدام کلیک کنیم ، جداول رو به 

.رو را به ما نشان خواهد داد



KNN1
2

3

4

برای پیش KNNمدل سه بعدی -1

بینی داده های جدید

به عنوانه بهترینK12انتخاب –2

K به علت اینکه کمترینError را

.دارد
میزان دقت داده ها با استفاده از –3

Classification Table در

KNNروش 

Testو Trainدقت داده های –4

Analysis Dataبا استفاده از 

با دقت نسبتا مناسب ولی تقری֍

Overfitاست.

لازم به ذکر است ֍

ی زین پس برای جلوگیر

از داده های نابالانس از 

Reduce وBoost هم

به صورت آزمون خطا 
.استفاده می شود



Neural Network2

.که می بایست از دید بیزینسی هم همخوانی لازمه را داشته باشدTargetمیزان تاثیر پارامترهای مختلف روی –1

.لایه پنهان در مرحله دوم را دارا می باشد5لایه پنهان در مرحله اول و 10مدل شبکه عصبی که –2

.بررسی می کندAnalysis Dataمیزان دقت روش شبکه عصبی که میزان دقت مدل را با استفاده از –3

.نمی باشدUnderfitیا Overfitمدل نسبتا مناسب و ֍

1

3



CRT1 2

3

ب مدل با درصد پایینی مناس֍

Underfitیا Overfitو 

.نمی باشد



CHAID1

2

3

شاخه پدری% 2و 8با عمق Chaidمدل درخت –1

در روش Outcomeمیزان تاثیر پارامترهای مختلف روی –2

Chaid

با Chaidدر روش Testو Trainمیزان دقت داده های –3
Analysis Data

رفته شده با توجه به اینکه تاثیر گلوکز در این روش بالا در نظر گ֍

ان دقت است و تاثیر بقیه پارامترها تقریبا ناچیز است ؛ همچنین میز

است، مدل قابل اتکا نمی Underfitتقریبا Testو Trainداده های 

.باشد



QUEST1

2

3

شاخه پدری% 2و 7با عمق Questمدل درخت –1

در روش Outcomeمیزان تاثیر پارامترهای مختلف روی –2

Quest

با Questدر روش Testو Trainمیزان دقت داده های –3
Analysis Data

رفته شده با توجه به اینکه تاثیر گلوکز در این روش بالا در نظر گ֍

ان دقت است و تاثیر بقیه پارامترها تقریبا ناچیز است ؛ همچنین میز

است، مدل قابل اتکا نمی Underfitتقریبا Testو Trainداده های 

.باشد



C5

 C5 ،Rule setمدل درخت –1

& Group symbolics

ف میزان تاثیر پارامترهای مختل–2

C5در روش Outcomeروی 

و Trainمیزان دقت داده های –3

Test در روشC5 باAnalysis 

Data

می با توجه به اینکه تاثیرتما֍

پارامترها در یک حد است مدل 

ه قابل اتکاست، ولی از آنجاییک

و Trainمیزان دقت داده های 

Test تقریباUnderfit ،است
.راندمان لازمه را به ما نمی دهد

1

2

3



Random Trees

100و تعداد 20با عمق Random Treesمدل درخت –1

در روش Outcomeمیزان تاثیر پارامترهای مختلف روی –2

Random Trees

Random Treesدر روش Testو Trainمیزان دقت داده های –3

Analysis Dataبا 

2

1

3

کاست، با توجه به اینکه تاثیرتمامی پارامترها در یک حد است مدل قابل ات֍

است، مدل Test, Overfitو Trainولی از آنجاییکه میزان دقت داده های 

.قابل اتکا نیست



Feature Selection

، تمامی پارامتر ها Feature Selectionبا توجه به برآورد مدل ریاضی 

.دارای اهمیتی یکسانی می باشند



Auto Classifier

در این مدل ما با آوردن تمامی مدل هایی که تا به 

کردن و Specifyالان داده ها را تست کردین و 

بهترین Top 10ها در آن optionآوردن تمامی 

مدل برای نتیجه گیری این داده ها می آوریم و 
با C5 58همانطور که مشاهده می کنیم ، مدل 

.توجه به تنظیمات داده شده را انتخاب می نماییم



Result

انجام داده و C5برای درخت C5 28تنظیمات را مطابق 

همانطور که انتظار می رفت بهترین دقت در داده های 

Train وTestبه ما داد.



همانطور که مشاهده می کنید ، تمامی مدل های درخت را میتوان قبل از 

تبدیل اعداد نیز حساب کرد ، پس انجام و تست دوباره تمامی مدل های

و Auto Classifierدرخت روی داده اولیه همچنین اجرای 

Boost وReduce به این نتیجه رسیدیم که تمامی مدل ها
Overfitنجا می باشند و همان نتیجه قبلی بهترین نتیجه ما تا به ای

.بوده است

RE-DOING THE TREE 
MODELS ON RAW DATA
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