
و‌هوش‌مصنوعـی‌کل‌کشور جامـع‌ترین‌دوره‌علــم‌داده

تهران دیتا 
صصی آموزش حرفه ای علم داده و هوش مصنوعی تخ

مرجع 

1403زمستان : آخرین بروزرسانی

ساعت‌آنلاین‌350طی‌

دانشگاه‌تهران
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دهه‌هایدرمـصنوعیهـوش

توجهموردوپرطرفدارمفاهیمازیکیاخیر،

تلاشبهعلمیحوزهاین.استگرفتهقرار

برنامه‌هایوسیستم‌هاایجادبرای

انجاموتصمیم‌گیریقابلیتباکامپیوتری

جامعدوره.می‌پردازدانسانیمشابهوظایف

،تهراندانشگاهمصنوعیهوشودادهعلم

درکلدنبابهکهافرادیبرایمناسبفرصتی

حوزهاینوسیع‌ترکاربردهایوعمیق‌تر

ارافراددوره،ایندر.می‌کندفراهمراهستند

‌کندمیآشناحوزهایناصولوپایهمفاهیمبا

یعوسکاربردهایوعملیتجارببهسپسو

.می‌پردازدروزمرهزندگیدرآن

ماشین،یادگیریمباحثبهراافراددورهاین
ودگانداتحلیلمصنوعی،هوشرویکردبابرنامه‌نویسی

.‌کندمیمسلطعمیقیادگیریبرمبتنیمدل‌هایبهبود
درتامی‌سازدقادرراافراددانش،اینبهتسلط

پروژه‌هایعلمی،تحقیقات:مانندمختلفیعرصه‌های
ریفناوتوسعهوکشورنیازبرمبتنی مصنوعیهوش
وشهدوره‌فارغ‌التحصیلان.باشندداشتهمؤثرنقشی

درمی‌توانندچندگانهتوانمندی‌هایبامصنوعی
بهوکنندعملموفقکاربازارازمتعددیزمینه‌های

.شوندبازارکارجذبمصنوعیهوشمتخصصعنوان

2 مسیر‌تعالی‌دوره‌جامع‌علم‌داده‌و‌هوش‌مصنوعی
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مختلفحوزه‌هایدرمصنوعیهوشکاربردهایازبرخی
:ازاستعبارت

:ماشینبینایی
شیاء،اتشخیصتواناییمصنوعیهوشماشین،بیناییحوزهدر

این.داردراویدئوهاوتصاویردرمختلفویژگی‌هایوالگوها
خودروها،درتصادفاتتشخیصچهره،شناساییدرکاربرد

ردهایکاربازبسیاریوصنعتیمحیط‌هایدرتغییراتتشخیص
.استمؤثردیگر

:گفتارپردازش
ارگفتتفسیروتشخیصبهقادرحوزهایندرمصنوعیهوش
برایزیرنویسخودکارتولیددرکاربرداین.استانسانی

طریقازکهاستچیزیتنهاتفسیرواحساساتتحلیلویدئوها،
.استکمک‌کنندهبسیارمی‌شود،منتقلصدا

:طبیعیزبانپردازش
متونرتفسیوتحلیلبهطبیعیزبانپردازشدرمصنوعیهوش

لیدتوماشینی،ترجمهدرکاربرداین.می‌پردازدسند‌هامتنوعو
ونظراتتحلیلحتیوسوالاتبهخودکارپاسخگوییمحتوا،

.استموثربسیاراجتماعیرسانه‌هایدراحساسات

کاربردهای‌دوره‌جامع‌علم‌داده‌و‌هوش‌مصنوعی



دن دوره جامع علم داده و هوش مصنوعی دانشگاه تهران یک سفری جذاب برای دانش پذیران جهت تبدیل ش 
ن دوره دانش آموختگ ان در ای . به یک متخصص علم داده منطبق با بازار کار داخلی و بین المللی خواهد ب ود

ا را تحلیل و با قادر می شوند تا با استفاده از ابزارها، تکنیک ها و تجربیات ارائه شده توسط اساتید دوره، داده ه
س ازمان ها استفاده از دیدگاه داده محوری که در طول دوره کسب می کنند، تصمیم گیری های کلان و استراتژی

یل کس ب وکار، شرکت کنندگان در پایان دوره توانایی این را خواهند داشت تا علاوه بر تحل. را بهبود ببخشند
ث عل م داده و مباح . به  توصیف و پیش بینی های  داده محور با استفاده از فنون و روش های گفته شده بپردازن د

ی ل ش بکه  هوش مصنوعی، داستان سرایی با داده، تجزیه وتحلیل آماری، فنون متن ک اوی، فرآین دکاوی و تحل
ن دوره جامع اجتماعی، مباحث پیشرفته همانند بینایی ماشین و تحلیل کلان داده از اهم دروس ارائه شده در ای

.می باشد
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اهداف‌کلی‌دوره‌جامع‌علم‌داده‌و‌هوش‌مصنوعی



س
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رشد‌و‌ارتقا‌دانش‌
برنامه‌نویسی‌با‌رویکرد‌هوش‌
مصنوعی‌و‌توسعه‌مدل‌های‌

داده‌محور

هدف‌گذاری‌ششم

درک‌دانش‌صحیح‌پیرامون‌
برخورد‌با‌دادگان‌

،‌غیرساختارمند‌نظیر‌تصاویر
متون،‌ویدئو‌و‌صوت

هدف‌گذاری‌چهارم

تحلیل‌و‌بررسی‌
پروژه‌های‌کاربردی‌هوش‌

مصنوعی

هدف‌گذاری‌دوم

توسعه‌مهارت‌های‌حوزه‌
هوش‌مصنوعی‌و‌
یادگیری‌عمیق

هدف‌گذاری‌نخست

توانایی‌اجرایی‌سازی‌
فرآیندهای‌پروژه‌های‌
هوش‌مصنوعی‌

هدف‌گذاری‌سوم

توانایی‌بهبود‌عملکرد‌و‌
استقرار‌مدل‌‌های‌مبتنی‌

بر‌یادگیری‌عمیق‌

هدف‌گذاری‌پنجم

اهداف‌اصلی‌دوره‌جامع‌علم‌داده‌و‌هوش‌مصنوعی

محبوب‌ترینازیکیحاضرحالدرمصنوعیهوش
.وندمی‌شمحسوبکامپیوترفناوریدنیایدرآموزشیموضوعات

یکلبشکلتهراندانشگاهمصنوعیهوشدوره‌برگزاریاهداف
:استزیرمواردشامل

ککمافرادبهمصنوعیهوشجامعدوره‌:فنیدانشارتقاء
اهیممفنظیرحوزهاینپیشرفتهوپایهمفاهیمباتامی‌کنند
زبانپردازشوماشینبیناییعمیق،یادگیریماشین،یادگیری
قاارتموضوعاتاینپیرامونراخوددانشوشوندآشناطبیعی
زمینهدرعملیوتئوریدانشانتقالهدفبادورهاین.دهند
.دمی‌گردارائهشغلیفرصت‌هایایجادوافرادبهمصنوعیهوش

مصنوعیهوشجامعدوره:محورصنعتپروژه‌های
نای.می‌شوندارائهپروژه‌محوروعملیصورتبهتهراندانشگاه

رطوبهکهمی‌دهندراامکانایندانشجویانبهعملیمهارت‌های
پروژه‌هایوبپردازندمصنوعیهوشمسائلحلبهمستقل
.کنندپیاده‌سازیراکاربردی

ازکهانتقالیدانش:عملدرعملیمهارت‌هایتوسعه
درمی‌تواندمی‌آید،دستبهمصنوعیهوشدوره‌هایطریق
وردمکشاورزیمالی،نقل،وحملبهداشت،مانندمختلفصنایع

تادمی‌دهناجازهفارغ‌التحصیلانبهدوره‌این.گیردقراراستفاده
مختلفزمینه‌هایدرمصنوعیهوشمتخصصانعنوانبه

.کنندفعالیتکسب‌وکار
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‌دادهایجاد‌و‌توسعه‌مهارت‌های‌حوزه‌های‌علم‌داده،‌یادگیری‌ماشین‌و‌تحلیل

متن‌کاوی‌و‌وب‌کاویپیرامون‌بینایی‌ماشین،‌تسلط‌در‌مهارت‌های‌

سازی‌فرآیندهای‌علم‌دادهتوانایی‌اجرایی‌

ایجاد‌دانش‌برخورد‌صحیح‌با‌داده‌ها‌به‌منظور‌توصیف‌و‌پیش‌بینی

مدیریت‌داده‌های‌عظیمقادر‌به‌

اه‌دادهپایگتوانمند‌در‌بهبود‌عملکرد‌و‌استقرار‌سیستم‌های‌هوش‌تجاری‌و‌مدیریت‌

قادر‌به‌فعالیت‌با‌ابزارهای‌نوظهور‌هوش‌مصنوعی

قابلیت‌پردازش‌و‌تحلیل‌زبان‌طبیعی

Tehran_DataScience Tehran_Data www.TehranData.orgTehranData

سایر‌اهداف‌دوره‌جامع‌علم‌داده‌و‌هوش‌مصنوعی
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برگزاریساعات‌

آخر‌هر‌هفته❑

ماه‌آموزشی14بمدت‌❑

17:30الی‌8:30ساعت‌❑

شرایط برگزاری دوره

بصورت آنلاین و لایو❑
همراه با ویدئو ضبط شده❑
و جزوات اساتید دوره❑
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زمانبندی‌دوره‌جامع‌علم‌داده‌و‌هوش‌مصنوعی



داده‌و‌هوش‌مصنوعی‌در‌علم‌
Rو‌Pythonزبان‌های

متن‌،پردازش‌زبان‌طبیعی
کاوی‌و‌وب‌کاوی‌کاربردی

کلان‌دادهتحلیل‌

مدیریت پایگاه داده

ی‌داستان‌سرای
با‌تبلوداده‌

هوش تجاری

ینیادگیری‌عمیق‌‌و‌بینایی‌ماش

،پایه علم دادهمفاهیم 

ری یادگی،داده کاویمبانی 
ماشین و هوش مصنوعی

م آمار کاربردی برای عل
داده و هوش مصنوعی زمانیسری‌های‌

های‌توصیه‌گرسیستم‌
ی‌مدیریت‌فرآیندهای‌سازمان
مبتنی‌بر‌هوش‌مصنوعی

حکمرانی‌داده‌و‌هوش‌مصنوعی

تحلیل داده
اکسلبا 
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ییادگیری‌تقویت

تیادگیری‌ماشین‌برای‌عملیا

ابزارهای‌هوش‌مصنوعی

مصنوعیهوش
ویژهمباحثگیت‌هابوگیتارکسب‌وکبرای
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دفاع‌از‌پروژه
آمادگی‌ورود‌به‌

دوره‌های‌کارآموزی
علم‌داده‌و‌هوش‌مصنوعی

پروژه‌پایانی

مسیر‌آموزشی‌دوره‌جامع‌علم‌داده‌و‌هوش‌مصنوعی
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Python

پایتون برای علم داده و هوش مصنوعی●ابزار دروس 

متن کاوی و وب کاوی، پردازش زبان طبیعی●
یادگیری تقویتی ●سیستم های توصیه گر ●سری های زمانی ●

ابزار درس پایگاه داده 

IBM Modeler

ابزار درس مبانی و مفاهیم علم داده و هوش مصنوعی

ابزار درس هوش تجاری

ابزار تحلیل داده با اکسل

ابزار درس تحلیل پیشرفته آماری

ابزار درس داستان سرایی داده

ابزار درس یادگیری عمیق

Apache Spark

ابزار درس تحلیل کلان داده

ابزار درس فرآیندکاوی مبتنی بر هوش مصنوعی

ابزار درس یادگیری ماشین برای عملیات

ابزار درس گیت و گیت هاب

Tehran_DataScience Tehran_Data www.TehranData.orgTehranData

ابزارهای‌دوره‌جامع‌علم‌داده‌و‌هوش‌مصنوعی



آموزش های مرجع 
تخصصی و حرفه ای در 
حوزه علم داده و هوش 

مصنوعی در کشور

کیفیت برتر آموزشی به 
جهت برخورداری از 

مدرسان و استادان مجرب 
دانشگاهی و صنعتی

سامانه برخورداری از 
های مدیریت آموزش 

منطبق بر استانداردهای 
آموزشی و سامانه 

یادگیری الکترونیکی

وگواهینامه معتبر ارائه 
مورد تایید وزارت علوم، 

قابل )تحقیقات و فناوری 
(ترجمه

برخورداری از مسیر 
بازارکارآموزشی منطبق بر 

و داخلی و بین المللی 
مدل های به روز و کارآمد 

جهت توانمندسازی شرکت 
کنندگان و دانشپذیران

ارائه فیلم ضبط شده
ه جلسات هر کلاس و کلی
محتواهای آموزشی به 

دانش پذیران

گروه پرسش و پاسخ 
به منظور اشتراک گذاری

شبکه سازیتجربیات و 
دانش پذیران و اساتید

تحتمعرفی افراد برگزیده 
عنوان دستیار آموزشی و 

پژوهشی دوره

معرفی افراد برگزیده 
به سازمان های داخلی و 

بین المللی و نیز 
دانشگاه ها

برگزاری دوره به صورت 
و در قالب پروژه محور 

پروژه هایی ملی و بین المللی
و با داده های واقعی از 

حوزه  های مختلف کسب وکار

طرح مشاهده پیاده سازی 
و بین المللیدوره های آنلاین 

طرح کتاب خوانی علم داده و 
علم داده

، تمرین های پیوستهارائه 
تصحیح و پیگیری

به منظور افزایش سطح 
دانش پذیران
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دانشگـــاه‌تهران
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ساعت350
آموزش‌آنلاین

جلسات‌رفع‌
اشکال

اساتید‌مجرب‌
آکادمیک‌و‌صنعتی

گواهینامه‌معتبر

معرفی‌افراد‌
برگزیده

شبکه‌سازی‌و‌
هم‌افزایی

منتورینگ‌و‌راهبری‌
فردی‌و‌تیمی

ار‌متناسب‌با‌نیاز‌باز
کار‌داخل‌و‌خارج

دسترسی‌به‌
محتوای‌آفلاین

طرح‌مشاهده
دوره‌های‌بین‌المللی

پروژه‌محوری

طرح‌مطالعه‌
کتاب‌های‌مرجع

چرا‌دوره‌جامع‌علم‌داده‌و‌هوش‌مصنوعی



سرفصل های دوره جامع
علم داده و هوش مصنوعی 

گاه تهران دانش



undamental of Statistics & Linear Algebra

مبانی‌آمار‌و‌جبرخطی

An Introduction to Statistic Analysis in real World: Data types 
Sample Spaces, Probability Axioms
Data Cleaning and Manipulation Statistics Methods
An Introduction to Data Sampling for Machine Learning
Random variables, expectation (mean) & Variance
Common Probability and Statistic Distributions
Data Normalization vs Standardization (z-score) in Practice
Covariance vs Correlation
Statistics Learning: Linear, Multiple & Logistic Regression Models
Probabilistic Learning : Naïve Bayes
Statistics Metrics for Evaluation
Exploratory Data Analysis
Out of Scope Statistics Topic for More Studies & Advanced Analysis

with REAL Case Presentation in Tools

طورهبتحلیلگرتامی‌دهدراامکاناینمصنوعیهوشودادهعلمبرایویژهبطوردادهآمــاریتحلیــل
باتادبوخواهدقادرتحلیلگر.یابددستمعناداریواطمینانقابلنتایجبهوکردهبررسیراکسب‌وکاردادگانعلمی

ولطدرهدف.برسدارزشمندیاطلاعاتیبهفرضیه‌سازی،ومدل‌سازینمونه‌برداری،:نظیرآماریازتکنیک‌هایاستفاده
اندادگبینروابطوبرسیددادگانتوصیفازمناسبیدرکبهآماریروش‌هایازاستفادهباکهاستآنپیش‌رودوره

وروندهاگوها،التامی‌کنندکمکشمابهروش‌هاایندیگر،بیانیبه.نماییدبررسیوتحلیلبخوبیراکسب‌وکارمولفه‌های
اردرکن.آوریددستبهآن‌هابهترتوصیفجهتداده‌هامجموعهازبهتریدرکوکردهشناساییرادادگانمهمویژگی‌های

هایروندورویدادهاپیش‌بینیبمنظورراآمارعلمبرپایهمدل‌هایآماری،مدل‌سازیازاستفادهبابودخواهیدقادراین‌ها،
مککبرنامه‌ریزیواستراتژیکتصمیم‌گیری‌هایدرمی‌توانندمدل‌هااینکهکنیدارزیابیراآن‌هاوکردهایجادآینده
.کنندشایانی

Tehran_Data
 

Tehran_DataScience 

TehranData_ADMIN :‌‌‌حساب‌مشاوره‌و‌پشتیبانی‌تلگرام

TehranDatawww.TehranData.org

صصی آموزش حرفه ای علم داده و هوش تخ
 مصنوعیتهران دیتا ، مرجع 
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Data Analysis Using Excel

لاکستحلیل‌داده‌با‌

An Introduction to Statistic Analysis in Microsoft Excel
Random variables, expectation (mean) & variance
Probability and Statistic Distributions
Normalization & Standardization
Linear Regression using Excel
Data Analysis and Data Manipulation with Pivot table
Conditional Formatting 
What-If Analysis and Goal Seek
Practical Function in Data-Driven Case
Logical and Statistical Function
Such as: VLOOKUP, HLOOKUP, MATCH, INDEX, IF, COUNTIF…
Analyzing and Visualization Data using Excel
Data Mining add-ins and Extension

کم‌حجموایینپابعادبادادگانرویبرعملیاتیبصورتکاربرتامی‌دهدراامکانایناکسـلبادادهتحلیــل
سریع،تحلیلاستفاده،سهولت:نظیرمتعددیمزایایداده‌هاتحلیلجهتاکسلازاستفاده.بپردازدتجزیه‌وتحلیلبه

قادرورهدانتهایدردانش‌پذیران.داردراریاضیوآماریمحاسباتازپشتیبانیوگروهیجداولتشکیلفیلترها،بررسی
آمارییلتحلبهوتوصیفرادادگانکرده،پیاده‌سازیمختلفمسائلرویبررااکسلکاربردیومهمتوابعتابودخواهند
است،دیکاربربسیارکوچککسب‌وکارهایدادگانتحلیلبمنظوراکسلهرچند.بپردازندرگرسیونیمدل‌سازیودادگان

رخوردبفراگیرومحبوبابزاراینبامحدودیت‌هاییبهاستممکنباشند،پیچیدهوبزرگبسیارداده‌هاکهمواردیدراما
کهردکاستفادهمی‌توانبرنامه‌نویسیزبان‌هاینظیردادهتحلیلمخصوصابزارهایازاستفادهمواردی،چنیندر.کنید

.آموختخواهندآتیدوره‌‌هایدردانش‌پذیران
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علم‌داده‌و‌هوش‌مصنوعیمبانی‌و‌مفاهیم‌

Data Mining and Machine Learning
Application of Data Science & Artificial Intelligence
Crisp-DM Methodology 
Data Preprocessing 
Modeling for Data Mining
Classification Algorithm
Clustering Model
Association Rule Mining
Anomaly Detection
Time Series Analysis
RFM Analysis
Model Evaluation

وش‌هایرداده،علماصلیتعاریف:نظیربخش‌هاییشاملمصنوعیهوشودادهعلممفاهیمومبانی
استاتیمحاسبتکنیک‌هایازمجموعهماشینیادگیریوداده‌کاوی.استماشینیادگیریالگوریتموالگویابیداده‌کاوی،

یاداالگوهاینازماشینتاشوداستخراجاطلاعاتیوالگوهادادگان،دلازکهمی‌دهداجازهکامپیوتریماشین‌هایبهکه
درسنایدر.ببینندآموزشگذشته،دادگاناساسبرتامی‌دهندراامکاناینماشین‌بهالگوریتم‌هاایندرواقع.بگیرد
مشغولمصنوعی،هوشوعلم‌دادهراستایدرخودآماریدانشارتقاوآماردرسکردنسپریازپسدانش‌پذیرانجذاب،

بهاشین،میادگیریبرمبتنیمدل‌سازیازاستفادهبابودخواهندقادرومی‌شوندپیش‌بینیمدل‌هایتحلیلوطراحیبه
آماریدانشابهمچنینودهندبهبودوبهینه‌سازیارزیابی،راپیش‌بینیمدل‌هایبپردازند؛کسب‌وکارمولفه‌هایپیش‌بینی

ادگیرییوداده‌کاویروش‌هایمفاهیمبهدرسایندردانش‌پذیرانتسلطبرعلاوه.کنندتحلیلراپیش‌بینینتایجخود
.کردخواهنداستفادهنیزعملیاتیبصورتIBMشرکتابزارداخلومختلفپروژه‌هایقالبدرروش‌هااینازآن‌هاماشین،
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دادهمدیریت‌پایگاه‌

T-SQL Querying Introduction

SQL Server Architecture 
Select , Predicates and Operators 
Three-Valued Logic 
Date and time Data 
Metadata 
Type of Joins 
Subqueries 
Table Operators 
Set Operators 
Advanced T-SQL Query 
Data modification , Transactions and concurrency 

استخراجومدیریتذخیره،بمنظورکهاستدادهپایگاه‌مدیریتسیستمنوعیمایکروسافـتدادهپایگاه
بهرهدادگانباتعاملومدیریتجهت Structured Query Language استانداردزبانازومی‌شوداستفادهاطلاعات
وستجوجراداده‌هاکنید،برقرارارتباطداده‌پایگاهبااستانداردوسادهصورتبهتامی‌دهدامکانشمابهزباناین.می‌برد

بلیت‌هایقادیگراز.کنیداعمالدادهپایگاهبهراتغییراتهمچنینوکنیدحذفوویرایشاضافه،راداده‌هاکنید،استخراج
مرتب‌سازیوفیلترجستجو،قابلیتوداده‌هاسازمان‌دهیوبهبودجهتجداولمیانروابطایجادبهمی‌توانابزاراین

خواهندادرقسیستمنوعاینبوسیلهدوره،طولدرشرکت‌کنندگان.کرداشارهکوئری‌نویسی‌عملیاتازاستفادهباداده‌ها
ختلفممدل‌هایازودهندانجامدادهپایگاهدررایکپارچه‌سازیوبروزرسانیخواندن،ایجاد،مانندمختلفیعملیاتتابود

.نماینداستفادهاطلاعاتبازیابیومدیریتذخیره،جهت
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هوش‌تجاری‌کاربردی

Power BI Introduction and Overview
Importing Data to Power BI
Transforming Data with Power Query
Preprocessing and Data Preparation Technique
Visualization Reports in Power BI
Interactive BI Reports
Data Modeling in Power BI
Data Analysis Expression (DAX)
Leveraging Custom Visuals
Text Analysis and Play Axis
Visualizing the Measures
Publishing Reports to BI Service
Advanced Analysis in BI

Real Case-Studies
Power BI is a collection of 
software services, apps, and 
connectors that work together to 
turn your unrelated sources of 
data into coherent, visually 
immersive, and interactive 
insights. Your data may be an 
Excel spreadsheet, or a collection 
of cloud-based and on-premises 
hybrid data warehouses. Power BI 
lets you easily connect to your 
data sources, visualize and 
discover what's important, and 
share that with anyone or 
everyone you want.

بهواستتجاریگزارش‌هایایجادوداده‌هاتحلیلجهتقدرتمندابزاریکمایکروسافتتجــاریهوش
راودختجاریداشبوردهایوگزارش‌هابرنامه‌نویسی،زمینه‌هایدرعمیقفنیدانشبهنیازبدونکهمی‌دهداجازهکاربران
وب‌سایت‌ها،:نظیرداده‌ایمختلفمنابعازرادادگانتامی‌آموزنددانش‌پذیراندوره،ایندر.کنندتحلیلوطراحی

اشتراکبهوارائهجذابنمودارهایقالبدربصریصورتبهوکردهیکپارچه‌سازیوجمع‌آوریاکسلودادهپایگاه‌های
قراربررسیموردراکسب‌وکاروضعیتازبهتریعملکردواطلاعاتتامی‌کندکمکتحلیلگرفردبهاین‌کارکهچرابگذارند؛

جداولتهیهتعاملی،داشبوردهایونمودارهاایجادبهقادرمایکروسافتابزاربوسیلهدورهطولدردانش‌پذیران.دهد
ایمثال‌هقالبدرابزاراینازمطلوبیدرکبهوبودخواهندکلیدیشاخص‌هایبررسیوفیلترهانقشه‌ها،محاسباتی،

.رسیدخواهندصنعتیمختلف
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داستان‌سرایی‌داده

D a t a  S t o r y t e l l i n g

Business Intelligence Fundamentals
Overview of ETL
KPI Definition
Data Visualization with Tableau
Connecting to Data
Visual Analytics
Dashboards and Stories
Mapping
Calculations
Review Tableau Prep
Review Tableau Server

بههکاستفهمقابلوجذابداستانیشکلبهاطلاعاتوداده‌هاترکیبمعنایبهدادهداستــان‌سرایی
دیگریانیببه.دهندانجامدقیق‌تریتصمیم‌گیری‌هاینتیجهدروباشندداشتهبهتریدرکداده‌هاازمی‌کندکمکمخاطبان
فهمقابلوجذابقصه‌ایداستان‌هایشکلبهاطلاعاتوداده‌هاآندرکهاستارتباطیروشیکداده،سراییداستان
.ستاباشند،داشتهدادگانازخوبیدرکآن‌هاکهنحویبهمخاطبانبهداده‌هاارائهروش،ایناصلیهدف.می‌شوندتبدیل

زیمصورساترکیبباامراینومی‌شودارائهروایت‌هایاداستان‌هادرمختلفرخدادهایشکلبهداده‌هاداستان‌سرایی،در
قوه‌یترکیبباچطورکهآموختخواهیددورهایندر.شدخواهدختمجذابداستانیکبهآماری،روایتیباودادگان

وهتربتصمیم‌گیری‌هایبهنهایتدرودهیدسوقداده‌هابهترفهمسویبهرامخاطبانداده‌ها،دقتوداستانروایت‌پذیری
.کنیدسازمانیکمکمؤثرترارتباطات
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for Data Science

Rتحلیل‌آماری‌در‌زبان‌‌

General Introduction into the R Ecosystem 
R Syntax Basics
Programming with R
Descriptive Statistics
Statistical Functions and Analytics in R

Regression Models in R
Data Transformations
Dirty Data Problems
Data Cleaning
Exploratory data analysis
Clustering Models & Evaluation
Demonstration of a Data Analysis

وتجزیهراکسب‌وکاردادگانکهمی‌دهدراامکاناینمتخصصانوتحلیلگرانبهRزباندرآماریتحلیل
ارائهافیکیگرشکلبهراآماریمحاسباتوتحلیلوتجزیهنتایجوکنندشناساییراآماریروندهایوالگوهاکرده،تحلیل
وآماریلیلتحجهتقدرتمندابزاریکعنوانبهبرنامه‌نویسانازجامعه‌ایازگستردهپشتیبانیدلیلبهزباناین.نمایند

لومعاطلاعات،علمجملهازمختلفعلومدروصنعتیوتجاریپروژه‌هایعلمی،تحقیقاتدرومی‌شودشناختهداده‌کاوی
می‌توانندشرکت‌کنندگانزباناینازاستفادهبا.می‌گیردقرارتوجهموردغیرهوطبیعیعلومبیوانفورماتیک،اقتصادی،

ل‌هایتحلیوخوشه‌بندیرگرسیون،آماری،فرضیه‌هایکسب‌وکار،مولفه‌هایتوزیع‌تحلیل:مانندآماریتحلیل‌هایانواع
.دهندانجامراآماریپیشرفته
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Python

From Beginner to Practical  +  Machine Learning

Pythonهوش‌مصنوعی‌و‌علم‌داده‌با‌

An Introduction to Data Mining and Machine Learning
Exploring Data Analysis
Data Preparation and Cleaning
Data Pre-processing & Processing
Python suitable libraries for Machine Learning
numpy, scipy, pandas and scikit-learn for ML 

matplotlib, seaborn & bokeh for Data Visualization
Getting Started with supervised Learning
Classification Models and Evaluation
Regression  Models and Evaluation
Getting Started with Unsupervised Learning
Clustering Models and Evaluation

19

.استحوزهاینمتخصصانمهارت‌هایمهم‌ترینجملهازpythonبادادهعلمومصنوعیهوش
رو،همیناز.داردبسیاریمزایایقدرتمند،چارچوب‌هایومناسببستروجوددلیلبهدادهعلمبرایpythonازاستفاده

راخیدهه‌هایدرعلم‌داده،پروژه‌هایانجاموداده‌هاتحلیلجهتکارآمد،وکاملبرنامه‌نویسیزبانیکعنوانبهابزاراین
شین،پیدوره‌هایدرماشینیادگیریالگوریتم‌هایوداده‌کاویروش‌هایآموختنازپس.استگرفتهقرارتوجهموردبسیار

امنظ:نظیرمختلفیپروژه‌هایقالبدروفنیوتخصصیبصورتروش‌هااینپیاده‌سازیبهدورهایندردانش‌پذیران
بوسیلهبودخواهندقادرمهمدورهاینانتهایدرشرکت‌کنندگان.می‌شوندمشغولخودروسازیوبازاریابیسلامت،

‌بینیپیشمدل‌هایواستخراجرامهمالگوهایکرده،تحلیلآماریمنظرازرادادگانحوزه،اینمتخصصانابزاراصلی‌ترین
.کنندارزیابیومقایسهیکدیگرباوخلقعملیاتیوفنیبصورت
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سری‌های‌زمانی

Time Series Analysis
ARIMA Models
Prophet Algorithm
LSTM Algorithm

SARIMA Model
Feature Engineering for Time Series Problem
Neural Network and Boosting for Time Series

زمانزمانی،سرییکدر.شده‌اندثبتزمانترتیببهکههستندداده‌هاازمجموعه‌ایزمانـیســری‌های
تلفمخزمانیبازه‌هایدر(غیرهوقیمتدما،درآمد،مانند)متغیریکمقدارومی‌شوداستفادهافقیمحورعنوانبهمعمولاً
مثلاً‌)معینزمانیفواصلدراطلاعاتمعمولطوربهوداردقرارپیوستهزمانیمختصاتدرزمانیسری.می‌شودثبت

اتتغییروروندهاالگوها،تامی‌دهدامکانمابهزمانیسریتحلیل.می‌شوندذخیره(ماهانهیاروزانهساعتی،دقیقه‌ای،
شاملمی‌تواندتحلیلاین.کننداستخراجآنهاازراارزشمندیاطلاعاتودادهتشخیصزمانطولدرراداده‌هادرموجود
ثال‌هایمبرخی.باشدمواردسایرو(شاخصتغییرات)ناگهانیتغییراتکشفروندها،تحلیلپیش‌بینی،مانندمواردی
وسهامقیمتارز،نرخزمان،طولدرمنطقهیکدردمامحصول،یکروزانهفروشمیزان:شاملزمانیسری‌هایازمرسوم
.گرفتخواهندقرارتحلیلمورددورهطولدرکهمی‌باشدغیره
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Recommender
Systems

گرسیستم‌های‌توصیه

Recommender Systems
Recommendation as Association Rules 
Recommender system based on Association Rules
Content-based Algorithms for Recommendation
Collaborative Filtering for Recommendation
User-based vs. Item-based
Practical Deep Learning for RS

ارائهراانعلاقه‌شموردپیشنهادهایکاربرانبهمختلف،الگوریتم‌هایکمکبهتوصیــه‌گرسیستم‌های
لاقهعآن‌هابهکهاستمحصولاتییامحتوابهدسترسیوکشفدرکاربرانبهکمکسیستم‌ها،ایناصلیهدف.می‌دهد
دروامحتپیشنهاد:مانندمی‌دهندپیشنهادآنهابهدیگرویژگی‌هاییافعالیت‌هاتاریخچهسلیقه‌ها،اساسبرودارند

مبتنیهایتوصیه‌گر:اصلیدستهدودرمعمولاًتوصیه‌گرسیستم‌های.آنلاینفروشوخریدوفیلموموسیقیوب‌سایت‌ها،
مشخصاتوویژگی‌هااساسبرمحتوا،برمبتنیتوصیه‌گرهای.می‌گیرندقرارتاریخچهبرمبتنیتوصیه‌گرهایومحتوابر

بهمحتوابرمبتنیتوصیه‌گرسیستمدیگر،عبارتبه.می‌شوندارائهغیرهوویدئوهاتصاویر،متن،مثلاً‌نظرموردمحتوای
یشنهادپراپسندیده‌اندقبلاًکهآنچهبامشابهمواردکاربرانبهسپسومی‌پردازدمحتوامشخصاتوویژگی‌هاتحلیل
یااربرانکبینکهتشابه‌هاییوسیستمباکاربرانتعاملتاریخچهاساسبرتاریخچه،برمبتنیتوصیه‌گرهای.می‌دهد
تلاشومی‌کنندکارکاربرانفعالیتتاریخچهداده‌هایبامشترکطوربهسیستم‌هااین.می‌شودارائهدارد،وجودمحتواها
.کنندایجادرامناسبیپیشنهادهایگذشتهتجربیاتوالگوهااساسبرتامی‌کنند
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Natural Languages Processing
Text Mining &Web Mining

وب‌کاوی‌کاربردیو‌ متن‌کاوی،پردازش‌زبان‌طبیعی

Introduction to Text Mining
Architecture of Text Mining Systems
Text Cleaning and Preparation
Word Embedding
Text Clustering 
Topic Modeling
Predictive Modeling with Text
Sentiment Analysis
Graph Theories
Social Network Analysis
Community Detection

Social Network Analysis

استخراجوتحلیلبهکهاستمحاسباتیفرآیندیکوب‌کاویومتن‌کاوی،طبیعیزبانپردازش
مقالات،شاملاستممکنمتنیداده‌هایاین.می‌پردازدمتنیداده‌هایدرمخفیارتباطاتوالگوها،مفهومی،اطلاعات
یگردبیانیبه.باشندمستنداتوگزارش‌هااجتماعی،رسانه‌هایدرمتنیپیام‌هایکاربران،نظراتایمیل‌ها،نوشته‌ها،
بلیتقاومخفیاطلاعاتتامی‌کنداستفادهمتنیداده‌هایتحلیلجهتمتنوعیالگوریتم‌هایوتکنیک‌هاازمتن‌کاوی
اتاطلاعاینکرد؛شناساییرامتوندرمخفیالگوهایمی‌توانمتنی،داده‌هایتحلیلبا.دهدارتقارامتوندرتخمین
زااستفادهبابودخواهندقادرجذابدورهاینطولدردانش‌پذیران.کندفراهممختلفتحولاتازبهتردرکمی‌تواند
یانوشته‌هادرموجودمختلفاحساساتوجمع‌آوریوبسایت‌هاواجتماعیشبکه‌هایازرادادگانوب‌کاوی،روش‌های
رامندیارزشومخفیاطلاعاتمتن‌کاوی،تکنیک‌هایازاستفادهبامی‌توانندوکنند؛تحلیلرااجتماعیشبکه‌هاینظرات

.دهندقراربررسیموردراخدماتیامحصولاتبهعکس‌العملوعمومینظرازدرکوکردهاستخراجمتنیداده‌هایاز
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Deep Learning & Computer Vision

نیادگیری‌عمیق‌و‌بینایی‌ماشی

An Introduction to Deep Learning
Neural Networks Basics
Key concepts on Deep Neural Networks
Optimization Algorithms
Hyperparameter tuning

Batch Normalization
Tensorflow & Keras Framework

Foundations of Convolutional Neural Network
Building a Recurrent Neural Network
NLP and Word Embeddings

هبرپاینورونیساختارهایمفهومبرکهاستماشینیادگیریعلماززیرمجموعه‌ایعمیقیادگـــیری
عمیقبیعصشبکه‌هایبرمبتنیمدل‌هایوتکنیک‌هاازمتشکلعمیقیادگیری.داردتمرکزمصنوعیعصبیشبکه‌های

دگیرییادر.می‌گیردقراراستفادهموردپیش‌بینیوداده‌هاتفسیرالگو،تشخیصپیچیده،وظایفانجامجهتکهاست
بکه‌هایشوتصاویردرالگوتشخیصجهتپیچشیعصبیشبکه‌های:مانندعصبیشبکه‌هایمختلفمعماری‌هایازعمیق،
ادتعدوعمیقعصبیلایه‌هایکمکبامعماری‌هااین.می‌شوداستفادهمتنیداده‌هایمدل‌سازیجهتبازگشتیعصبی
دگیرییا.کننداستخراجداده‌هاازرابهتریومهمویژگی‌هایمی‌توانندکهمی‌سازندراپیچیده‌تریمدل‌هایپارامتر،زیادی
ن،متتحلیلگفتار،تشخیصماشینی،ترجمهاشیاء،وتصاویرتشخیص:مانندمتعددیموارددرحاضرحالدرعمیق

.داردکاربرددیگرحوزه‌هایبسیاریوخودرانخودروهایپزشکی،تصاویرپردازشطبیعی،زبانپردازش
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اتحلیل‌کلان‌داده‌ه

Big Data Fundamentals
Introduction to Big Data analysis with Spark
Spark Architecture and Components
Setting up Python with Spark 
Spark Basics
Programming with RDDs
SparkSQL, DataFrames and Datasets
Machine Learning with PySpark MLlib
Advanced Spark Topic

تند،نیسمدیریتقابلمعمولابزارهایباکهپیچیده‌ایوحجیمداده‌هایتحلیلوتجزیهبا دادهکلانتحلیــل
برکاربهراامکانایندادهکلانتحلیل.می‌پردازدسازمان‌هاوشرکت‌هامخفیارتباطاتواطلاعاتالگوها،استخراجبه

،بالاحجمازدادگاناین.یابددستجدیداطلاعاتبهوکردهبررسیکوتاهیزماندرراداده‌هااززیادیتعدادکهمی‌دهد
تحلیلت،نهایدر.می‌شوندتولیدسازماندربالاییسرعتباوبرخورداراندتوجهقابلاطلاعاتیارزشگسترده،پیچیدگی

دانشازتامی‌دهدراامکاناینشرکت‌هابهارزشمند،وفهمقابلاطلاعاتبهپیچیدهوبزرگداده‌هایتبدیلبادادهکلان
طولدر.ندکنبهره‌برداریخودهمکارانومشتریانباارتباطوفرآیندهابهبوداستراتژیک،تصمیم‌گیری‌هایبرایبهتری
خراجاستامکانپیشرفته،تکنیک‌هایوبالامحاسباتیقدرتازاستفادهبادادهکلانتحلیلکهآموختخواهیددوره

وروندهاعلت‌ها،ازبهترفهمدرسازمان‌هابهامراینوداردراحجیمداده‌هایازمخفیارتباطاتوارزشمنداطلاعات
.می‌کندبسزاییکمکمختلفالگوهای
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مدیریت‌فرآیند‌مبتنی‌بر‌هوش‌مصنوعی

Introduction Business Process Management
Introduction to Process Mining and Event Data
Process Models
Process Discovery Techniques
Conformance Checking
Process Model Enhancement
Social Network Analysis
Process Mining with Celonis, Python, Power BI, ProM

AI-Driven Business Process Management25

دهایفرآینمی‌دهدامکانسازمان‌هابهکهاستتکنیک‌هاییازمجموعه‌ایفرآیندکاوشیافرآینــــدکاوی
اخذایداده‌هتبدیلفرآیندکاویازهدف.کنندتحلیلوتجزیهواستخراجمرتبط،رخدادداده‌هایاساسبرراخودعملیاتی

حورداده‌مرویکردیباسازمانیفرآیندهایبهبودباعثخوداینکهاستتجاریتصمیماتوبینشبهفرآیندهاازشده
ه‌هایهزینکاهشبهمی‌توانمصنوعیهوشبرپایهفرآیندمدیریتکلیبطوروفرآیندکاویعملیاتمزایایاز.می‌شود
دانش‌پذیران.کرداشارهدادهبرمبتنیتصمیم‌گیریوفرآیندیاتوماسیونفعال‌سازیمشتری،رضایتمندیبهبودسازمانی،

حلیلتوبررسیبهمصنوعیهوشبرمبتنیفرآیندمدیریتوفرآیندکاویحوزهنرم‌افزارهایوسیلهبهدورهاینطولدر
.می‌پردازندعملیاتیبصورتمختلفپروژه‌هایفرآیندهای
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Data & Artificial Intelligence Governance

حکمرانی‌داده‌و‌هوش‌مصنوعی

Data Management

Data Governance
Data Architecture
Data Quality Management
Data Modeling and Design
Data Integration and Interoperability

Data Management Maturity Assessment
Reference and Master Data

Data & AI governance is Unlocking the confusion around how they work together. In the 
simplest terms, data & AI governance establishes policies and procedures around data, while 
data management enacts those policies and procedures to compile and use that data for 
decision-making

هکاستتدابیریواستانداردهاسیاست‌ها،فرآیندها،ازمجموعه‌ایمصنوعیهوشودادهحاکــمیت
اتژیکاسترچارچوبیکدادگان،حاکمیتدرواقع.می‌رودکاربهسیستمیاسازمانیکدرداده‌هابهینهمدیریتمنظوربه

موثری،،کیفیتتضمینداده،حاکمیتاصلیهدف.می‌شودتعیینداده‌هاازاستفادهفرآیندهایوسیاست‌هاآندرکهاست
به.ودشحاصلداده‌هاازبهترتصمیم‌گیری‌هایوکلیعملکردبهبودتااستسازمانسراسردرداده‌هامیانتوازنوامنیت
ومرتبی،درستبهداده‌هاآنموجببهکهاستمدیریتیفرآیندومراتبسلسلهیکدادهحاکمیتومدیریتدیگربیانی
توسعه:شاملمزایااینکهداردسازمان‌هابرایمتعددیمزایایدارایدادهحاکمیت.می‌شوندمدیریتاطمینانقابل

وانعطاف‌پذیریافزایشمنابع،هدررفتوخطاهاکاهشهزینه‌ها،کاهشومنابعازبهینهاستفادهداده‌محور،فرهنگ
بهدادهمیتحاککلیبطورمی‌باشد؛سازمانیعملکردبهبودومعتبرودقیقداده‌هایبهدسترسیتغییرات،بهپاسخگویی
.باشندداشتهدسترسیاعتمادقابلودقیقداده‌هایبهخودبرنامه‌ریزی‌هایوتصمیم‌گیری‌هادرتامی‌کندکمکسازمان‌ها
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یادگیری‌تقویتی

Difference between RL and Other ML Methods & RL
Main components in reinforcement learning
Exploration / Exploitation tradeoff
Value functions and Bellman equation, Optimal policy
Iterative Policy Evaluation (Policy Iteration)
Policy Evaluation / Policy Improvement
DP efficiency improvement (Value Iteration)
Monte Carlo method, Temporal Difference learning method
Tabular methods (SARSA, Q-Learning)
Difference between On-Policy and Off-Policy methods
Review of the limitations of tabular methods
Using DNNs to estimate the value function
Review of the limitations of value-based methods
Direct policy learning, Policy parameterization
Combination of value-based and policy-based methods
Structure of Actor-Critic algorithms

Reinforcement Learning

دریافتوطمحییکدرکارهاانجامباعاملیکآندرکهاستماشینیادگیریازشاخهیکتقویتــییادگیری
عامل،کهتاسآنیادگیرینوعاینازهدف.بگیردبهتریتصمیم‌هایچگونهمی‌گیردیادتنبیه،یاپاداششکلبهبازخورد

یشینپاشتباهاتازآموختنپایهبرراهاین.آوردارمغانبهراممکنپاداشبیشترینکهکندپیداراهیخطا،وآزمونبا
:ماننددارند،امگبهگامومرحلهبهمرحلهتصمیم‌گیریبهنیازکهمسائلیحلبرایتقویتییادگیریکلیبطور.بودخواهد
قویتیتیادگیری.استمفیدبسیارکارخانه‌ها،وسازمان‌هامنابعمدیریتیارایانه‌ایبازی‌هایحرکت،برایربات‌هاآموزش
راراه‌حلنبهتریخودشدقیق،دستورالعمل‌هایبهنیازبدونمی‌دهداجازهعاملبهواستتجربهازانسانیادگیریبهشبیه
.کندکشف
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ابزارهای‌هوش‌مصنوعی

Introduction to AI Tools & Their Applications
Foundations of Prompt Engineering
Understanding the basics of language models & generative AI tools 
Getting Started with GPT & Claude 

Exploring Multimodal AI Tools: Gemini, Bard, & More
Visual Creativity with MidJourney and DALL·E
Workflow Automation and Integration with AI Tools

Future Trends in AI Tools

وهخلاقانبه‌صورتمی‌توانندکهکردهآشناابزارهاجدیدنسلبارادانشپذیرانمصنوعیهوشابزارهای
شهوپیشرفتهابزارهایازچگونهکهمی‌آموزندفراگیراندرسایندر.شونداستفادهمختلفمسائلحلدرکاربردی
مختلفیابزارهایبادرسایندردانشپذیران.نماینداستفادهبهره‌وریافزایشوواقعیچالش‌هایحلجهتمصنوعی

واطلاعاتمدیریتداده‌ها،تحلیلبمنظور Geminiوهوشمندپاسخ‌دهیوایده‌پردازیمتن،تولیدجهت GPT:نظیر
تولیدلمثحوزه‌هاییدرعملیبه‌صورترافناوری‌هااینتامی‌کندکمکافرادبهدورهاین.می‌کنندکاردقیقتصمیم‌گیری

وپروژه‌هادرارزشایجادبرایآن‌هاازوگیرندکاربهروزمرهوظایفخودکارسازیحتیوبرنامه‌ریزی،بازاریابی،محتوا،
.نماینداستفادهخودکسب‌وکار
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یادگیری‌ماشین‌برای‌عملیات

ML in Production & ML Life Cycle
Select and Train a Model
Data Definition and Baseline
Data Life Cycle in Production: Collecting, Labeling, and Validation
Feature Engineering, Transformation, and Selection
Data Journey
Advanced Labeling, Augmentation, and Data Preprocessing
ML Modeling Pipeline in Production
3.2 Resource Management
3.3 High Performance Modeling, Model Analysis
Deploying ML Models in Production
Model Serving, Model delivery, Model Monitoring

مرحلهزاراماشینیادگیریمدل‌هایچگونهمی‌دهدیاددانشپذیرانبهعملیـاتبرایماشینیادگیری
و‌افزارنرممهندسیماشین،یادگیریازترکیبیحوزهاین.کنندمدیریتواقعیدنیایدرنگهداریواستقرارتاتوسعه
دراعتمادقابلومقیاس‌پذیرپایدار،به‌صورتراهوشمندمدل‌هایمی‌کندکمکتیم‌هابهکهاستسیستمعملیات

ها،فرآیندخودکارسازیداده‌ها،مدیریتمانندعملیچالش‌هایبادانشپذیراندرس،ایندر.کننداجراتولیدیمحیط‌های
وانیدبتکهاستاینهدف.می‌شوندآشناواقعیدنیایتغییراتبامواجههدرآن‌هابه‌روزرسانیومدل‌هاعملکردبرنظارت

.ایندنماستخراجآن‌هاازواقعیارزشوکنندتبدیلکسب‌وکاردراستفادهقابلراه‌حل‌هایبهراماشینیادگیریمدل‌های
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هوش‌مصنوعی‌برای‌کسب‌وکار

Introduction to AI in Business
The AI Revolution in Business : edge of AI-driven organizations
Understanding Data for AI
Role of data in AI systems
Demystifying AI – From Buzzword to Business Impact
AI-Powered Decision Making
Ethical considerations in AI decision-making
AI Strategy and Implementation: Turning Vision into Reality
The AI Toolkit :What Every Business Leader Should Know
AI in Action – Real-World Success Stories
Emerging Trends and Future of AI in Business

Artificial Intelligence

30

حلرایبمصنوعیهوشازمی‌توانچگونهکهمی‌دهدنشانتحلیلگرانبهکسب‌وکاربرایمصنوعیهوش
عملییکاربردهابرمربوطهدرس.کرداستفادهکسب‌وکاردنیایدرعملکردبهبودوگلوگاه‌هاوشناساییواقعی،چالش‌ها
یری‌هایتصمیم‌گاخذمصنوعی،هوشتکنیک‌هایوابزارهاازاستفادهچگونگیدانشپذیرانبهوداردتمرکزمصنوعیهوش

ابرادانشپذیرانکهاستآندرساینهدف.می‌دهدآموزشراایجادرقابتیمزیتایجادوفرآیندهاتحول‌گرایدقیق‌تر،
دراستفادهقابلمستقیماًکهدهدارائهرامهارت‌هاییوکندآشناکسب‌وکارهادرتحولایجاددرمصنوعیهوشقدرت

.باشدکاریمحیط‌های
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گیت‌و‌گیت‌هاب

Getting Started with Git
Basic Git commands: git init, git add, git commit, git status
Working with GitHub
Connecting local repositories to GitHub
Cloning repositories from GitHub
Branching and Merging in Git
Collaboration with GitHub

GitHub Workflow
Best practices for using Git and GitHub in real-world projects
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ه‌هایپروژدرکداشتراک‌گذاریومدیریتبرایضروریمهارت‌هایتامی‌سازدقادررادانشپذیرانگیت‌هابوگیت
دقیقرتبه‌صوراکدتغییراتمی‌دهدامکانافرادبهنسخه،کنترلسیستمیکبه‌عنوانگیت.گیرندبکاررانرم‌افزاری
برایستریببه‌عنواننیزگیت‌هاب.نمایندهمکاریدیگرانبامؤثریبه‌طوروبازگردندقبلینسخه‌هایبهکنند،پیگیری

یرانفراگبهدرساین.می‌شودارائهتیمیکاروکدبررسیپروژه،مدیریتبرایابزارهاییآنلاین،همکاریوذخیره‌سازی
عیواقمحیط‌هایدروببخشندبهبودراتیمیهمکاریکرده،مدیریتحرفه‌ایبه‌صورتراخودپروژه‌هایتامی‌کندکمک
.باشندداشتهبهتریعملکردنرم‌افزارتوسعه
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Git & Github
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دانشگاه تهران

منتخبی‌از‌اساتید‌دوره‌جامع‌علم‌داده‌و‌هوش‌مصنوعی
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